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Résumeé

Aujourd’hui, réussir a l'université peut semblan teel défi. En effet, les taux de
réussite sont tres bas : seuls 40% des inscrissigaent leur premiére année universitaire.
Cette problématique a d’ailleurs des conséquennandiéres, psychologiques, sociales pour

I'étudiant, ses parents et la société. Elle engrdionc un réel intérét de recherches.

Sur base de ce constat, nous avons réalisé deptes tenter d’'identifier des facteurs
potentiellement explicatifs de la réussite ou @eHhec. Pour cela, un apercu de la littérature
sur ce théeme a été reéalisé puis, les actions déjgees au sein des Facultés Universitaires
Catholigues de Mons (FUCaM) ont été recensées. itensune collecte des données
concernant les étudiants de BAC1 des FUCaM pouairieges 2008-2009 et 2009-2010 a été

effectuée en vue de la réalisation de tests ees8gms statistiques.

Ainsi, les résultats suite aux tests de comparaisbe moyennes, des régressions
linéaires, tests du Chi-carré et régressions liogiss semblent montrer que les facteurs les
plus significatifs de la réussite sont : le nombieeures de mathématique suivies les deux
dernieres années du secondaire, la participatiancaurs d’été, les résultats au passeport
mathématique organisé en début de BAC1, le powagenbbtenu en fin de secondaire et le
fait d’avoir doublé durant les études secondaiBgautres facteurs tels que le genre de la

personne ou son age interviennent aussi mais da fagins marquée dans les résultats.

Cependant, il faut nuancer ces conclusions carmda criteres pourraient étre ajoutés
et étudiés et la base de données utilisée poétraietoffée. Ainsi, de nouvelles pistes d’aides

peuvent étre envisagées pour élargir le panel ldéi@ws déja proposees.
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Introduction génerale

Aujourd’hui, de nombreuses recherches s’intérdssdienseignement, I'éducation et
la formation. Parmi celles-ci, certaines étudidosparticulierement la réussite universitaire.
En effet, le taux de réussite des études supés@starelativement bas. Ainsi, en Belgique, ce

taux est seulement de 40% pour les universitéonads.

Cette constatation du taux d’échec élevé a amenéhlercheurs a réfléchir aux causes
et aux facteurs explicatifs de celui-ci. En effedfte problématique concerne de nombreux
étudiants, enseignants, parents d’étudiants etefsitantreprises a la recherche d’employeés.
Elle a aussi diverses conséquences pour la persdrpmur la société : financiéeres, sociales,

psychologiques...

Ce travail de fin d’étude est dans la continugérecherches qui ont déja été menées
dans ce domaine et plus particulierement a la switmémoire d’A. Schatteman (2009) : « La
réussite universitaire : Etude de la liaison efggecotes du passeport mathématique et les
résultats finaux des étudiants de premiére bachelie

L’objectif de ce travail de fin d’étude est dori@dntifier les critéres significatifs qui
influencent la réussite universitaire dans le Batmner des pistes de réflexion et d’actions

pour améliorer celle-ci.

Dans lepremier chapitrede ce mémoire est présenté un apercu de latittéraur des
facteurs liés a la réussite. Ceux-ci sont reprislemrses catégories qui vont du profil de
I'étudiant (milieu socio-économique, diplome degegpmds, age...) a son parcours scolaire
(redoublement, option...) en citant aussi la diffiéulu choix d’orientation, la motivation,

l'intégration de I'étudiant dans son nouvel envitement...

Le deuxiéme chapitré&numére les projets et actions déja mis en placeem des
FUCaM pour soutenir et encourager I'étudiant versrdussite de sa premiére année de

bachelier.
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Le troisieme chapitreest consacré a I'étude des modeles, méthodesteistatistiques
réalisés par la suite sur les bases de donnéetruitass Apres un rappel des concepts de
base, I'explication didactique des modeles et fleéopermet au lecteur de comprendre les
développements et les analyses des tableaux fquanie logiciel SPSS. Cette partie fait une
distinction entre les modeles ou la variable aigyelr est quantitative et ceux ou celle-ci est

gualitative.

Le quatrieme chapitrgrésente les deux bases de données pour les 2062009
et 2009-2010 des étudiants de BAC1 aux FUCaM. €ellsont divisées en trois catégories :
le profil de I'étudiant, son parcours scolaire @vaon entrée a l'université et son parcours
universitaire. Par la suite, une partie consacoéestatistiques descriptives offre une vision de

I’évolution des critéres sur deux ou trois ans.

Le cinquiéme chapitres’intéresse aux résultats des analyses statisti@eux-ci sont
enoncés seéparément pour I'orientation sciencesdiog et ingéniorat de gestion et pour les
orientations regroupées de sciences politiquesenses humaines et information et

communication.

Finalement, des pistes de solutions et d’actie@m proposées pour soutenir, aider et

encourager I'étudiant vers la réussite de sa prenaignée de bachelier.

-10-
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Premier chapitre: Apercu de la
littérature sur le theme de la réussite
universitaire

La premiere partie de ce travail de fin d’étudecestsacrée aux travaux et recherches
existants dans la littérature sur le theme dedasiée universitaire. Elle consistera d’abord en
une bréve introduction du contexte, suivie d’unéspntation de facteurs liés a I'échec ou a la

réussite qui permettront ainsi au lecteur de mlesxappréhender.

Section 1 : Introduction

Depuis les années 90, les universités connaissemtaugmentation des effectifs
étudiants mais aussi des changements organisaacorame ceux amenés par la déclaration
de Bologne (Parmentier, 2011). Cette derniere &isarmoniser le systeme d’enseignement
Supérieur européen avec, par exemple, la miseage pfun systéme commun de crédits pour
décrire les programmes d'études. Cependant, al@degnombre d’étudiants a augmenté et
gue la population étudiante s’est diversifiée (oeg sociale, économique, culturelle...), nous
pouvons remarquer une stabilité dans le taux d@étevé (égal a environ 60%) depuis ces
trente dernieres années (Nils & Lambert, 2011, )p.D&s lors, une question fondamentale
émerge : comment comprendre et appréhender I'éli@aiversité pour mieux le prévenir ?
(Galand & al., 2005).

Selon Leclercq et Parmentier (2011, p.6), il esildade définir la réussite comme
« l'autorisation de passage a l'année suivante >s¥obtention, au final, d’'un diplédme.
Néanmoins, dans cette définition, les auteurs estingue l'idée « d’année de transition »
secondaire-supérieur que peut représenter la preimée universitaire est oubliée. L'échec
est, quant a lui, difficile a définir car il peuttiffe référence a de nombreuses notions. Des lors,
nous pouvons mieux comprendre ce concept au traleeses diverses conséquences comme

un arrét d'étude et donc une sortie du systemeaisedqsans I'obtention d’'un dipldme in fine),
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un redoublement (et donc le retard futur dans daactive) ou une réorientation vers d’autres
études. « L’échec peut aussi étre partiel et impliga présentation de plusieurs sessions

d’examens » (Droesbeke & Vermandelde, 2005, p.23).

Pour un étudiant, 'échec peut avoir des réperonssiaussi bien financieres que
psychologiques : une remise en question de lui-mémees capacités, une démotivation, une
perte de confiance en soi, un obstacle a ses tispsat a certaines professions, une perte de

certains priviléges...

Dans une étude réalisée en 2004 par Vandamme, NeskeSuperby (cités par
Vandamme & al., 2006, p.43), les variables les ptosrélées avec les performances
universitaires sont : « la présence aux courschesces de réussite estimées [par I'étudiant
lui-méme], le bagage scolaire antérieur [principedat les heures de mathématique] et la
maniére d’étudier ». Ces variables sont donc cugsts a la fois de facteurs structurels (des
données propres a lhistoire de I'étudiant) et psstiels, changeants (par exemple,
« I'implication de l'étudiant durant son cursus ¢al sentiment d'étre soutenu par ses
proches ») (Vandamme & al., 2006, p.43).

Le but des recherches présentées ci-apres estrdilis loin que le simple constat

« statistiqgue » de certains facteurs liés a I'éahea la réussite. Comme le souligne d’ailleurs
Galand, un intérét particulier des recherches nem@®s ce domaine est de susciter des
réactions positives et motivées ainsi que desxiéfis en termes « d’orientation, de parcours
de formation, d’accompagnement et de remédiatiodyatlations des apprentissages, de
formations des enseignants, de luttes contre légalités, de modes de financement des
universités, d’accés au marché de I'emplob..(Galand, 2005, p.4). Dans ce travail de fin
d’étude, nous essayerons donc, a partir de ceatpd&nrichir ces recherches.

-12-
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Section 2 : Les facteurs liés a I’échec ou a la réussite a I'université

1. Le profil de I’étudiant

Avant de décrire les facteurs qui ont trait au jpad I'étudiant, une premiére question
se pose : I'échec ainsi que la réussite seraigrtés aux variables économiques et socio-
culturelles du milieu familial de I'étudiant ? Piesrs études empiriques telles que celle de
Romainville (Romainville, 2000, cité par Galand, Nile & Frenay, 2005) mettent en
évidence une corrélation entre la réussite dediént et son milieu socio-économique (qui
comprend, par exemple, le dernier diplome obtemses parents). Les étudiants ne seraient-

ils donc pas tous égaux face a la réussite ?

N’y aurait-il donc pas de réelle démocratisationl’daseignement supérieur ? Prost
distingue deux sortes de démocratisation. La pm@Enigquantitative, consiste en
laugmentation du nombre d’étudiants inscrits densupérieur. La deuxieme, qualitative,
renvoie, « quant a elle, aux différences d’'accésedas groupes sociaux a un niveau scolaire
spécifique » (Prost, cité par Nils & Lambert, 20p110). La premiére, quantitative, est réelle
car le nombre d’inscriptions dans les hautes éceldss universités ne cesse d’augmenter.
Ainsi, plus déléves sortant du secondaire se linaans des études supérieures. La
deuxieme démocratisation n’est pas clairement @ewar les étudiants ne semblent pas tous

avoir les mémes chances d’acces et de réussitaiadtsité.

1.1 Le milieu social et économique

Certaines études (entre autres, Arulampalam, H&y8mith (2004), Galand, Frenay
& Bourgeois (2004), Romainville (2002), cités paal&@d, 2005, p.6) étudient le milieu
socio-économique et tendent a montrer que lesattgluniversitaires sont plus souvent issus
d’'un milieu privilégié. En outre, des recherchesnpi lesquelles celle de Van Campenhoudt
& al. (2008), consacrées a I'impact du dipl6me pients et de leur profession sur la réussite
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de I'étudiant, affirment que l'université est acibte essentiellement a des groupes sociaux

favorisés.

Il est cependant difficile de définir correcteméamt« milieu socio-économique ». I
faut donc rester conscient que les différentesabbes pouvant refléter celui-ci sont
nombreuses et parfois difficiles a appréhender.dXample, ne prendre en compte que la
profession, le salaire ou le dipléme des parenmsbierestreindre la richesse de ce facteur.
D’autres variables pourraient étre étudiées tetjae le capital culturel des parents, les
revenus du ménage, I'ambition et le soutien desmar.. (Van Campenhoudt & al., 2008).

Le caractere « économique » du milieu est diffiélaléfinir car, par exemple, les
personnes sont peu enclines a divulguer leur sadaileurs conditions de vie. Cela est di aux
phénoménes de désirabilité sociale et de tradéimopéenne concernant certains « tabous »
entretenus par rapport aux revenus. Mais, nousguroter que la probabilité pour qu’un
jeune s’inscrive a l'université est d’autant plagbfe qu’il provient d’'une famille a « revenus
modestes » (Van Campenhoudt & al., 2008). D’un fpdévue « culturel », les résultats vont
dans le méme sens : plus le jeune est issu d’'uaurfdiblement ouvert a la culture, moins il

aura de chance d’entamer des études a 'univef¥isé. Campenhoudt & al., 2008).

1.2 Le diplome des parents

En ce qui concerne le facteur « dernier diplome heents », I'étude « Eurostudent
2000 » (citée par Van Campenhoudt & al., 2008, p.idbntre une surreprésentation de
dipldmés universitaires parmi les péeres des éttslianiversitaires. Il est également a noter
gue plus le dipléme de la mére est élevé plus lemaes de réussite universitaire sont
grandes. De plus, la réussite des filles seraiauli@ge liee au niveau d’études de leur mere

gue celle des garcons (De Meulemeester, 2001pait®¥an Campenhoudt & al., 2008, p.26).
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1.3 Le genre

Le nombre de femmes commencgant des études unamgsifi fortement augmenté en
vingt ans (avec une hausse de 70% par rapport @) 188s & Lambert, 2011, p.11). En
outre, depuis les années 2000, en Belgique, lecpotage de femmes a l'université est
supérieur a celui des hommes. L'augmentation géotalnombre d’inscriptions a 'université
pourrait, des lors, étre attribué au fait que, B0 ans, plus de femmes se lancent dans des
études universitaires (Droesbeke, Hecquet & Wait@la01, cités par Van Campenhoudt &
al., 2008).

Pour faire un lien entre le milieu social et le igede la personne, une étude réalisée a
'ULB en 2003 (Van Campenhoudt & al., 2008) postyie cette augmentation du nombre de
filles dans les études supérieures serait a lioeigle 'ouverture des universités aux milieux

moins privilégiés.

D’aprés Vermandele, Plaigin, Dupriez, Maroy, Vannm@anhoudt et Lafontaine
(2010), il y aurait plus d’« hommes de milieux fagés dans les sciences de l'ingénieur, les
sciences de gestion et les sciences économiqudiiretautre coté, une population plus
féminine issue de milieux plus modestes en sciepsgshologiques et en information et
communication » (Vermandele & al., 2010, cités Nds & Lambert, 2011, p.11). Ainsi, le

genre pourrait aussi étre lié avec le facteur duxcti'études.

En outre, Droesbeke & al. (2001), lors d’'une étuéldisée par 'UCL-ULB affirment

gue le taux de réussite des femmes est supériéyPéepar rapport a celui des hommes.

1.4 L’age

Selon le Ministere de la Communauté francaise digigee (2006, cité par Van
Campenhoudt & al., 2008, p.27), plus I'age d’entdéBuniversité augmente, plus le taux
moyen de réussite diminue. Ainsi, les chiffres ptannée 2003-2004 sont les suivants : pour
un étudiant ayant I'dge « normal » (une personnen@upas doublé et n'a pas été avancée

dans son cursus scolaire), le taux moyen de réussitpremiere année universitaire est de
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51,9% ; pour ceux ayant un an de « retard » le émtixle 31,2% ; ceux avec plus d'un an de
retard n’ont, en moyenne, que 21,4% de chanceuksite. Cependant, a mon sens, un
étudiant réellement motivé qui recommence son atméx des dispenses, par exemple) peut

réussir avec plus de facilité.

1.5Le lieu de résidence lors des études

Le fait d’avoir un kot ou d’habiter a une distaqmeche de son établissement scolaire
peut jouer un role dans la réussite. Ainsi, le gintemps pour étudier (non perdu dans les
transports) peut influencer la réussite (Derbousambotte & Sermeus, 2000, in Schatteman,
2009).

2. Le parcours scolaire de I'étudiant

L’échec est-il lié a I'acquisition des compétene¢sux performances antérieures de
I'étudiant ? Les étudiants qui n'ont pas doubléqoii avaient de bons résultats durant leurs
études secondaires ont-ils une plus grande chancéudsir a l'université ? Des études telles
gue celle de Galand & al. (2005) semblent le prouloption suivie durant le cursus
secondaire pourrait également étre corrélée avémhdc ou la réussite. Selon les mémes
auteurs, limiter le redoublement ainsi que rédilm® inégalités entre options, voire entre
filieres pourraient étre des solutions envisageahfan de réduire ce taux d'échec (Galand &
al., 2005).

2.1Le parcours suivi avant I'’entrée a 'université

En Belgique, tout éleve détenant un certificat’deseignement secondaire supérieur,
général ou technique (voire méme professionnel, rédlise une septieme année) peut

s’inscrire a l'université (Nils & Lambert, 2011,18). Le lien entre la filiere d’enseignement
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secondaire et la réussite est réel. Ainsi, ledrelsifde 'année 2003-2004 du Ministére de la
Communauté francaise (2006, cité par Van Campernhfwadl, 2008, p.27) le montrent : les

étudiants ayant suivi la filiere d’enseignementoselaire de type général ont un taux de
réussite moyen en premiere année universitaire 5J8%¢ ceux sortant de technique de

transition un taux de 12% et enfin, ceux issusedartique de qualification un taux de 7,4%.

Droesbeke & al. (2001) déclarent que les élevesusiode I'option latin-math (option
d’enseignement général) en secondaire ont un tauxédssite supérieur de 42% a ceux

sortant de I'enseignement technique.

Les sections fortes (latin-mathématique, latinisoés, scientifigues fortes,
mathématiques fortes...) sembleraient « mieux prépéee eétudiants a la réussite »
(Droesbeke & al., 2001 et Leclercq & al., 2003¢sipar Van Campenhoudt & al., 2008,
p.28). Ainsi, pour Droesbeke & al. (2001), les ék\sortant de l'option latin-math en
secondaire ont un taux de réussite supérieur d@mvB5% aux options basées plus

spécialement sur les sciences humaines.

Doubler pendant les études secondaires est-il liéchec a l'université ? L'échec
entraine-t-il 'échec ? Selon Galand (2005), namesaent I'échec dans le secondaire améne
un risque d’échec dans les études supérieures augsi, un étudiant ayant échoué lors de sa
premiere année a l'université a plus de risquelaiger a nouveau. En outre, il faut souligner
le colt financier de I'échec pour I'étudiant (08 parents) mais également pour la société. En
effet, I'échec augmente d’'un an minimum la scodadé I'étudiant ce qui retarde son entrée
dans la vie professionnelle (Rapport MOC-UCL, 206& par Galand & al., 2005, p.12).
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Néanmoins, Lambert et de Kerchove (1996, citésMaar Campenhoudt et al., 2008,
p.28) « constatent une surreprésentation, a l'usitée des étudiants n’ayant pas échoué au

cours de leurs études secondaires ».

2.2Le passage vers l'université

En Belgique, les acquis et compétences des écaesndaires ne sont pas
standardisés (Romainville, 2002). En effet, ilsaléent de I'établissement fréquenté, de la
région dans laquelle celui-ci se situe, de larili¢le réseau d’enseignement), de I'option
suivie, des critéres d’évaluation, de I'équipe esnte...Selon Romainville (2005, p.18), il
peut donc déja y avoir des inégalités sociales dul@ parcours scolaire antérieur. Par
exemple, aucune épreuve externe ne cloture leg®tetondaires. Il y a donc une diversité
au sein des étudiants vis-a-vis de leurs acquierapétences et aucun moyen mis en place, au
niveau de la Communauté francaise, pour mesurefaden identique la maitrise des

compétences.

Une solution proposée a cette diversité consistelesnexamens d’entrée dans les
universités. En effet, les facultés de scienceiqam®es (ingénieur civil), seules en Belgique a
imposer un tel examen ont un taux de reussitegdi® que la moyenne allant jusque 60% de
réussite (Nils & Lambert, 2011, p.11). Mais cetraga peut aussi étre vu comme une fagon
de renforcer les inégalités sociales en ce quiamecl’acces aux études et d’autres questions
peuvent alors apparaitre comme les critéeres d’'atialu et de sélection, I'uniformité des tests
pour toutes les universités... (Galand & al., 20@®.plus, un étudiant réputé « faible » a son
entrée a l'université peut développer une meilleugthode de travail et mieux réussir que
certains étudiants qui ont réussi les tests d’entnéis sont par exemple, moins assidus au
travail. Il s’agit donc de ne pas exclure directahees étudiants. En bref, I'idée d'imposer un

examen d’entrée ne fait pas I'unanimité.

Le passage des études secondaires au supérieetggu est donc caractérisé, pour
la majorité des universités, par un « libre accRemainville, 2005, p.18). Il n'y a ni
examen d’entrée, ni numerus clausus, ni test irdtifni année préparatoire requise, ni

sélection en fonction des résultats obtenus dassdendaire ou en fonction de I'option ou de
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la filiere choisie précédemment. Sans sélectioalabée, le tri en premiére année des études

supérieures serait donc dQ, entre autres, amedires (Galand, 2005).

Par ailleurs, le libre accés aux études supérienmastre une « certaine efficacité
globale ». En effet, Droesbeke et al. (2001, gigsRomainville, 2005, p.18) estiment « que
sur 100 jeunes qui entrent dans le supérieur, rigofit par y décrocher un diplome, méme
s’il ne s’agit pas toujours de celui gu’ils conaént au départ et/ou gu’ils y mettront parfois
plus de temps que prévu ». La réussite ou I'écleeclaivent donc pas étre vus de facgon
déterministe. (Galand, 2005).

Selon Tinto (1997) et Prevatt & Kelly (2003) (cifgar Galand & al., 2005, p.11), une
autre alternative pour remédier a ce probleme @éderait de proposer de la remédiation,
des activités d’accompagnement aux étudiants, diesats par les pairs, I'apprentissage
coopératif... Mais d’autres questions restent en esusp faut-il, par exemple, des actions

collectives ou individualisées, facultatives ouigdloires ?

En outre, d’'aprés Tuton (1997, cité par Romainyile05, p.19), il faut cependant
nuancer le lien entre le parcours scolaire de diét et la réussite. En effet, si ce lien est
démontré pour la premiere année d’étude universijtain’est plus réel quand nous regardons
la relation entre le parcours scolaire (dans leorsggire) et la maitrise des compétences

professionnelles.

3. La difficulté du choix d’orientation

3.1 L’orientation

Un autre facteur explicatif de la réussite estdandrche d’orientation des étudiants,
l'intérét et la motivation dans leurs projets fitUEN effet, d’aprés Galand, Neuville & Frenay
(2005), les étudiants sdrs de leur choix d’étudenygant entrepris une démarche informative
sur les études possibles ont plus de chance diobdenbons résultats. Devrait-on alors

imposer un projet d’étude dans les écoles secawpmur aider les étudiants a choisir leurs
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études futures, a mieux se connaitre et a avoiardage confiance dans leurs choix et

engagements ? Devrait-on mettre plus en avannlesSes préparatoires ?

Cependant, d'autres études telles que celle de &8i&mal., 2003, Galand, Bentein,
Frenay & Bourgeois, 2003 et Bentein, Frenay & Beoig, 2003 (cités par Galand & al.,
2005) indiquent gu’avoir des projets trop figéstp@me un désavantage (par exemple, si les
objectifs de I'étudiant sont trop éloignés de lenfation proposée). L'important est donc que
I'étudiant trouve un sens dans son choix et darfersaation (Biémar & al., 2003, cités par
Galand & al., 2005, p.7).

En outre, selon le service de pédagogie universitde la FUNDP (Service de
Pédagogie Universitaire (SPU), revue réseau n°d91,2p.2), les critéres de choix d’études
supérieures sont au nombre de cing :

* «un intérét intellectuel pour des domaines plusmmins précis, en rapport avec le
contenu de la formation (godt, envie, passions...) ;

» des atouts personnels ou des faiblesses, essemtiell en termes de compétences
(sentiment de capacité ou d’incapacité, compétersmées développées ou non,
connaissances acquises ou lacunaires...) ;

» les caractéristigues de l'orientation d’étude (typétudes, longueur, investissement
requis, programme...) ;

* les avantages socio-économiques escomptés de Isuffeudes études, grace a
I'obtention du diplome ;

* le champ professionnel auquel donne acces le dgléee champ pouvant étre
envisagé sous trois angles: le statut social,aldes professionnels, les valeurs

sociales ».

Selon Nils (2011, p.14), trois acteurs semblent artgnts pour l'orientation de
I'éleve : les centres PMS (psycho-médico-social®s),ecoles secondaires elles-mémes et les
universités. En outre, il existe d’autres actiorisaw en place telles que les salons SIEP, les
sites web des institutions, les soirées d'infororai..car la « bonne » orientation de I'éléve a
la fin de sa rhéto est un critere important pourésesite future mais celle-ci est souvent sous-

estimée par I'éleve et son entourage. En effetprd®a Moutte (2008, cité par Nils, 2011,
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p.16), « un tiers des étudiants ne fait aucune d#male recherches d’informations avant de

s’inscrire a l'université ».

3.2 Laréorientation

Selon Galand, Neuville et Frenay (2005), une itit&a envisageable durant la
premiere année de bachelier est la mise en plage ghojet d’orientation progressive en
cours de cursus. En effet, certains étudiants gr&noonscience que leurs études ne leur
conviennent pas en tout début d’année et ils staritailonc se réorienter. Comment des lors
les encourager dans ce sens et éviter toute détiotiv? Comment faire en sorte que
I'étudiant culpabilise moins suite a son échecestiramatise pas celui-ci ? La déclaration de
Bologne et la nouvelle organisation qu’elle impkgpeuvent faciliter les réorientations.
L’étudiant pourrait, en quelque sorte, essayer teekprofit » de cette situation d’échec. En
effet, I'étudiant en échec a un an de plus de ntétut a acquis certaines connaissances et
compétences durant 'année échouée. Le systemEQES (crédits) peut d’ailleurs étre une

aide a la valorisation de certains acquis (Droesligekl., 2001, cités par Galand, 2005, p.13).

Selon Romainville (2005, p.21), « I'introductionude plus grande souplesse dans les
parcours nécessiterait d'importantes modificatistingcturelles, telles que :
» la suppression de la notion d’année ;
» une plus grande collaboration entre universitésates écoles ;
* la confection de programmes largement polyvalesmiec détermination progressive

de la spécialisation de I'étudiant ».

Mais ces considérations sont peut-étre extrémeseegui concerne, par exemple, la

suppression de la notion d’année.
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Il existe également des systémes tels que la fiwsmatRebond %en province de
Namur ou la « Formation-Relais » & Louvain-la-Néu@es programmes sont centrés sur le
projet d’étude mais aussi de vie de I'étudiant darsadre de sa réorientation. (Galand & al.,
2005, p.13).

4. La perception et la motivation de I'étudiant

Les étudiants qui échouent n’ont-ils pas asseziaacd en leur capacité de réussir ?
« Ne voient-ils pas l'intérét des cours qu'’ils nv» (Galand & al., 2005, p.7) ? Cherchent-
ils juste a obtenir un diplome ? D’aprés GalandO&0p.7), « plus I'étudiant croit en ses
capacités a réussir et plus il a des objectifsé&eplus il a de chance de réussir ». L'intérét

pour la matiere enseignée joue également un rdie ldamotivation de I'étudiant.

En psychologie cognitive, des auteurs tels que Bandu Viau ont étudié la
motivation scolaire. Ainsi, une de leurs conclusi@st que « I'’éléve construit sa motivation
scolaire a partir de ses expériences, de ses t&sssi de ses échecs; il en tire des
conclusions, il en extrait des regles, des loiBan@ura, 1997, cité par Van Campenhoudt &
al., 2008, p.31). L'influence des représentatioas éudiants sur la réussite a I'université peut
des lors étre un facteur explicatif de la réussitede I'échec. Un étudiant issu d’'un milieu
favorisé a d’ailleurs une meilleure confiance eneluen ses capacités. Il aura donc une plus
grande probabilité de réussite. De plus, les éntslide milieux moins favorisés avec un
parcours scolaire difficile « tendent a percevdusgjue les autres un écart entre les exigences
académiques et leurs capacités et entre leurstpiadgevie et les débouchés » (Lambert & de
Kerchove, 1996, cités par Van Campenhoudt & alQ82®.31). lls s’inscriraient donc a

'université avec une image plus négative d’eux-regmt une moindre confiance en eux. Ce

! La formation REBOND & Namur est un semestre (deeféa juin) de réorientation et de formation seitant
une aide pour les étudiants en décrochage axé lsumaitrise des savoirs de base, le développediane
méthode de travail et la réflexion sur le projetspanel » (Galand & al., 2005, p.13)

2 Le CIO (centre d'information et d’orientation) deuvain-la-Neuve propose la « formation Relais x au
étudiants qui veulent se réorienter. Celle-ci cangrdes cours et des activités pour les aiderenteri leurs
choix. Il 'y a trois sessions organisées (de novemar juin, de février a juin et davril a juin).
(http://www.uclouvain.be/326547.html?idQuestion=p8ge consultée le 01/01/2011, html)
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mangue de motivation et cette perception faussmipourraient dés lors les entrainer moins

facilement vers la réussite.

En outre, la persévérance que les étudiants peaveirtdes I'entrée a 'université (et
qui peut étre comprise comme l'engagement a coettirses études) est corrélée avec la
réussite de la premiere année de BAC. (Noél & Frep@ll, p.42).

5. L’intégration sociale et académique de I'étudiant

Pour Tinto (1982, cité par Galand & al., 2005, pl&)facteur de l'intégration sociale
et acadéemique de I'étudiant reprend « la percepsidnjective du sujet de trouver sa place, de
facon harmonieuse, dans la vie académique et soéal’institution d’enseignement » mais
également les interactions qui lui permettront ‘deegrer. Par exemple, le fait de ne pas se
sentir isolé socialement serait un atout sur lenghede la réussite (Beghin & al. 2002 et
Bodson, 1999, cités par Galand & al, 2005, p.7ssBadu statut d’éleve a celui d’étudiant
engendre des changements. D’abord une adaptatimmaronnement est nécessaire afin
d’acquérir une certaine autonomie et gestion dupgest des matieres. Ensuite, il y a des
changements dans la relation pédagogique; par dg&elap cours en auditoires et les séances
d’exercices en groupes restreints. L'étudiant desrssi s’adapter a un contenu de matieres
plus vaste. Enfin, les méthodes et les maniereppdmdre sont aussi différentes; par
exemple, la prise de notes, les résumés et leabsyl (No€l B.« Comment préparer son
entrée a l'université, calendrier 2010-2011 desiaigs d’'information et d’orientation pour
les éleves du secondawe 2010, p.3). En outre, la réussite est corrélée an travail regulier
de I'étudiant (Parmentier, 1994, Galand & al, 2008).

6. Les cours d’été

Y a-t-il un lien entre la participation a des joées d’intégration et la réussite
universitaire ? De nombreuses universités (FUCalg, UCL, FUNDP...) organisent des
« cours d’été » fin ao(t ou début du mois de sebptenCes cours sont destinés aux étudiants
inscrits en premiere année de bachelier en vuesderéparer a leur nouvelle vie universitaire.
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(Delhaxhe, Houart & Pollet, 2011). Selon le rappdut CIUF (Parmentier, 2011), il y a
généralement une corrélation positive entre lagsi@iset la participation a une semaine

propédeutique mais celle-ci ne se retrouve pas tanss les études.

7. Les pratiques d’enseignement et leur efficacité

Les pratiqgues d’enseignement regroupant I'encadngntes aides financieres, I'acces
aux études, la facon d’évaluesont des critéres assez peu étudiés dans latlitérat dont le
lien avec la réussite ou I'échec n’est pas claim&abli (Galand & al, 2005, p.8).
Néanmoins, certaines études telles que celle dad.i¥Vilson & Simons (2002, cités par
Galand & al., 2005, p.8), affirment que « le cotged’apprentissage proposé a I'étudiant,
faconné notamment par les pratiques d’enseigneraemt, effet sur la performance ». Il ne
faut donc pas considérer I'échec uniquement comme@rableme propre a I'étudiant. Les
pratiques d’enseignement dépendent fortement deipé d’enseignants, de la filiére, de la
faculté... Ainsi, par exemple, les criteres déadilon (examens, corrections, notations,
délibérations...) peuvent avoir un lien avec la réas@armentier, 2005, p.27). En outre,
Galand, Neuville & Frenay (2005, p.12) mettent e des questions telles que «les
évaluations portent-elles bien sur les compétegoesles enseignants souhaitent développer
chez leurs étudiants ? L'objet de ces évaluatiahsl @ertinent pour le développement ou la
vie future des étudiants ? Ces évaluations aidérg-des éetudiants a démontrer leurs

acquis ? ».

En ce qui concerne lefficacité des méthodes dapissage, il ressort que des
facteurs tels que « le climat de discipline etrdedil en classe, le temps réel d’apprentissage,
les opportunités d’'apprentissage, la qualité destfuction, le caractere structuré de
l'apprentissage, les feedbacks donnés aux étudendes attentes élevées des enseignants
sont des parametres favorables aux apprentissag€ampbell, Kyriakides, Muijs &
Robinson, 2004, cités par Vause, Dupriez & Dum&®@& p.4). Le caractere coopératif de
'apprentissage est aussi souligné par Noél eteyré2011). Dans ce cas, les étudiants ne sont
pas mis en compétition, ils apprennent plutét eaitker ensemble et a se faire mutuellement

confiance sans perdre d’énergie a se faire conuere
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8. Les tests formatifs

Il existe plusieurs sortes de tests organisésgmuniversités. Par exemple, le projet
« passeport pour le bac », organisé dés la prerm@&raine de cours, a été développé par
quatre universités partenaires : FUNDP, UCL, FUCaMFUSL. A I'UCL3 il y a des
passeports en biologie, chimie, compréhension tEute de droit, compréhension d’un texte
en sciences humaines, physique et mathématiquelaParite, des séances de correction,
remédiation et renforcement sont proposées paivBusité pour que I'étudiant puisse évaluer

son niveau de connaissances et comprendre sesserreu

La plupart des universités organisent ces testadtifs durant les mois d’octobre ou
novembre. Les étudiants sont alors confrontés paumpremiére fois aux exigences
universitaires et ils peuvent se rendre compteedesllacunes et ainsi, par exemple, adapter
leur méthode de travail. (Closset & Delforge, 204.25).

Aux Facultés Universitaires Notre-Dame de la P&KINDP) a Namur, il y a une
forte participation des étudiants de BACL1 a cetstid4éme si certains ne participent aux tests
gue pour voir le type de questions que le profespeut poser. Les résultats d’une enquéte
(Messian, 2008, cité par Closset & Delforge, 2q127), montrent une forte corrélation entre
les résultats aux tests formatifs et la réussitéred’année académique (et cela sur plusieurs
annees : de 2003 a 2008).

9. Les monitorats

Les séances de remédiation peuvent aider lesa@tsdsi celles-ci sont organisées
assez t6t dans I'année et donc si les étudiantprantonscience de leurs lacunes assez vite.
Parmentier (2005, p.28) souléve le probleme dealdigipation a ces activités. Est-ce les

étudiants qui en ont le plus besoin qui y prenpant ou les plus motivés ? Aux FUCaM, par

® http://www.uclouvain.be/passepppage consultée le 01/02/2011, html
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exemple, il a été constaté que les monitorats visetouchent vraiment un public ciblé : des
étudiants ayant une chance de réussite mais coitsae’ils ont besoin d’aide. (Noél B,

2011, Rapport bisannuel).

10. La réussite en janvier

Une étude réalisée aux FUCaM (Vandamme & al., 2806)es étudiants de I'année
2003-2004 a essayé de classer ceux-ci en troigpgsaulow risk, medium risk et high risk.
Ces groupes sont basés sur la probabilité d’écHeuerannée (risque faible, risque moyen et
haut risque d’étre en échec en fin de BAC1). Leétait de cibler les étudiants ayant besoin
d’actions ou d’accompagnement pour lutter contéeHec scolaire (medium risk) en gardant

une chance de réussite.

Cette étude montre, par exemple, un lien fort elesaésultats obtenus a la fin de la
session de janvier, ceux de juin et la réussit¢asmée. Par exemple sur le graphique ci-
dessous, nous voyons le lien entre les moyennerales obtenues en janvier et le grade de
fin d'année. Il y a deux groupes d’étudiants oppokés « high risk » qui ont obtenu une note
moyenne en janvier de moins de 9 sur 20 ont toheugleur année (sauf deux étudiants).

Les « low risk » ayant une moyenne supérieure sut20 en janvier ont tous réussi.

High risk Medium risk Low risk

Grande Juin r e
% distinction Septembre *
- o Juin - * & 45 M4 >
< Distinction Saotarnbre o5 o -
©
1
©
T - —— Juin L
CB satistaction Septembre PO

Echec -r—¢—m—.~—“n-L-—=- :

0,00 5,00 10,00 15,00 20,00

Moyenne des notes de la session de janvier sur 20 points

Figure 1 : Graphique représentant les moyennes des notes de la session de janvier

(sur 20) et les grades obtenus fin d’année par les étudiants des FUCaM
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Cependant, il faut rester prudent quant a ces usiutis liees a un outil prédictif axé
sur les premieres performances de I'étudiant (Rowilée, 2005). En effet, ces liens reposent
uniquement sur une note attribuée (performancefoet sur les compétences réellement

acquises.

Néanmoins, B. Noél, professeur et responsableédgiipe d’accompagnement des
FUCaM retrouve également cette liaison forte eldgserésultats de janvier des étudiants de
BACL1 et leurs points en fin d’année (Noél B., 20Rapport bisannuel).

12. La déclaration de Bologne : une nouvelle organisation

Le programme d'une année académique est constduédedx quadrimestres (de
septembre a décembre et de janvier a juin). Chdeuneux-ci est cléturé par une session
d’examens. Depuis la déclaration de Bologne, léioid de BAC1 a la possibilité de
représenter en juin et en aodt les examens degjaguiil n’a pas réussis. Il y a également un
systeme de report des notes ou I'étudiant qui amabi0/20 ou 11/20 peut conserver sa cote
d’'une session a l'autre (Leclercq & Parmentier,22Q4.7). Une autre nouvelle mesure est la
possibilité de passer a I'année suivante avec édtsrau lieu de 60 pour une année compléte
(ceci impliquant de devoir réussir en BAC2 les sode BAC1 non crédités). (Leclercq &
Parmentier, 2011, p.7). Ces nouvelles mesures ned@nc aider les étudiants sur le chemin
de la réussite.

Section 3 : Conclusion

Cette premiere partie qui reprend des recherchésstide la littérature sur ce sujet
n’'est pas exhaustive et des facteurs complémestpoerraient bien sdr étre pris en compte
pour expliquer la réussite universitaire. Ainsiautres criteres pourraient apporter des
précisions. Par exemple :

» L’étudiant a-t-il des activités extra-scolairesratkue-t-il un sport ?
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* Quelle place occupe-t-il dans l'auditoire ? S’aggid plutdt en avant, tout derriére ou
sur le coté ?
o A-t-il un frére ou une sceur qui suit des étudesemitaires ? Ou qui se trouve dans la

méme université ?

En outre, Van Campenhoudt & al. (2008, p.33) dédtk qu'’il convient d’aller au-
dela des approches descriptives [...] et que dan®tleles ultérieures, il sera, a cet égard,

important de veiller a appréhender simultanémenefiets spécifiques des facteurs ».

Il est aussi important de tenir compte du fait tpgedonnées et leurs modélisations
permettent d’exprimer des taux de réussite ou @écjui concernent des groupes d’étudiants
et non des prévisions individuelles. Les conclusidevraient donc plutét étre considérées
comme des mesures de « facteurs de risques relf@dm@c plus ou moins probable » plutot

gue comme des réels facteurs d’échec. (Droesbékerdandele, 2005, p.24).

Comme nous le voyons, les causes de I'échec oa daubsite a l'université peuvent
donc étre multiples (et parfois également mal ifiées). Romainville (2005) met, par
exemple, en évidence trois catégories de factelingstoire personnelle de I'étudiant (qui
reprend le profil de I'étudiant), les perceptioresl@tudiant face a son nouveau mode de vie
et son adaptation (par exemple, sa motivation et Buégration) et les pratiques
d’enseignements (programmes de cours, évaluationBans ce travail de fin d’étude, pour
nos analyses, nous ne prendrons en compte quert@gurfacteur (le deuxiéme faisant appel
surtout a des facteurs motivationnels et le derdiépendant plus particulierement de
l'institution). Nous tenterons donc de démontremas résultats sont en lien avec la littérature

existante.
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Deuxieme chapitre : Projets mis en place
au sein des FUCaM

Cette deuxiéme partie s’intéresse aux élémentsndigj@n place au sein des FUCaM,
université dans laquelle sont ensuite étudiés desefirs potentiellement explicatifs de la
réussite. Il est important de se rendre comptealail et des actions qui y sont déja menés.

En effet, cette problématique est au coeur des pupatons des FUCaM depuis des années.

Section 1 : Introduction

Comme d’autres universités, les FUCaM organisest atgivités ayant pour but de
favoriser la réussite des étudiants car, en moyelengéaux de réussite est assez bas et
approche les 35-40% de réussite. Il y a donc umigine déperdition de la population de
BACL1. Au sein des FUCaM, les taux de réussite tigdiants de BAC1 sont d’ailleurs repris
dans le tableau suivant, d’'une part, calculés &ves les étudiants inscrits pour la rentrée de
septembre et, d’autre part, lorsqu’on retire lemnalons durant I'année (pourcentages calculés
par madame S. Goemaere, membre de I'équipe d’acgmement) :

2008-2009 2009-2010

Tous les | Sion retire les abandong Tousles | Sion retire les abandons

étudiants en cours d’année étudiants en cours d’année
Total 34,8 % 64,4 % 34,5 % 58,6 %
Orient = 1 (sciences de 38,3 % 66 % 38,1 % 60 %
gestion & ingéniorat de
gestion)
Orient = 2 (sciences 29,7 % 61,4 % 29,6 % 56 ,45 %

humaines, sciences
politiques & information et

communication)

Tableau 1 : Taux de réussite total et par regroupement d’orientations pour les

années 2008-2009 et 2009-2010 des étudiants des FUCaM
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Comme les auteurs Parmentier et Leclercq (2011, Ip.6appellent, il faut donc
cependant nuancer ce taux de réussite tres bad0f@%- Ainsi, par exemple, si nous
comparons ces taux avec les statistigues de réussiprimaire et secondaire, ces dernieres
sont plus élevées mais il ne faut pas oublier greséignement y est obligatoire. Les auteurs
nous disent qu’ « a l'université, en premiére aniléen va souvent tout autrement. En effet,
la statistique du taux de réussite a l'universgé @lculée par la division du nombre de
réussites au numérateur et du total des inscrittaominateur. Or combien abandonnent, ne
se rendent jamais aux cours ou ne se présenteatipaxamens ? Il faudrait les retrancher du
dénominateur qui ne devrait comporter que les ahidi assidus » (voir deuxieme et

guatrieme colonnes du tableau 1).

Section 2 : Les projets mis en ceuvre aux FUCaM

Les FUCaM ont déja mis en place différentes actipmsr aider les étudiants : ces
activités sont menées aussi bien avant I'entrééurdversité que pendant le cursus de

I'’étudiant.

1. Les matinées portes ouvertes et salons SIEP

Comme explicité précédemment, I'orientation deukiant et le choix de ses études
sont importants en matiére de motivation de I'éntiLes FUCaM organisent des matinées
portes ouvertes pour les éleves qui finissent létudes secondaires. Un accueil privilegié est
prévu ainsi qu'« une présentation des programmegalgs et une visite du campus:
laboratoires de langues, salles informatiques, nages...» (Facultés Universitaires
Catholiqgues de Monss Comment préparer son entrée a l'université, catim 2010-2011
des activités d’information et d’orientation powgsl €léves du secondawe 2010, p.5). De
plus, des professeurs, étudiants et membres dwrpmis administratif répondent aux
guestions des éleves. Les FUCaM sont égalemenergess aux différents salons SIEP

(service d'information sur les études et les peifes).
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2. Le projet boussole

Chaque année, les FUCaM organisent une journé®jet ooussole » durant les
congés scolaires des éleves de secondaire (« abmgearnaval »). Son but premier est
« d’améliorer l'orientation des éléves en fin dewwaire et de clarifier leur démarche
d’élaboration de projet personnel et professiomvaint I'entrée a l'université » (Noél, 2011,
Rapport bisannuel, p.21). lls peuvent y découwivie universitaire aux FUCaM, visiter les
batiments, feuilleter des syllabus, participer acenrs magistral, rencontrer des étudiants
moniteurs, poser des questions... En 2008, 60 élwed participé et en 2009 ils étaient 69
inscrits (Noél, 2011, Rapport bisannuel, p.21).

En outre, pendant l'année, les éléves de sécondaire peuvent demander a

I'administration des études pour venir suivre lunl’autre cours « ouvert%.

3. Les cours d’été (cours propédeutiques)

Les cours préparatoires, cours d’été ou propedeegigonsistent en une semaine de
préparation a la premiere année d’étude universi{ds comprennent des exemples de mini-
cours, séances de révision en mathématique, ateleméthodologie et de prise de notes,
activités linguistiques au centre des langues,tedsides batiments, contacts avec des
professeurs et assistants...). C’est aussi I'occasan le futur étudiant de se familiariser
avec son nouvel environnement et de connaitre rdsaufuturs étudiants (Facultés
Universitaires Catholigues de Mong Comment préparer son entrée a l'université,
calendrier 2010-2011 des activites d’information @brientation pour les éleves du
secondaire», 2010, p.8). Par exemple, un temps de midi estawé a la présentation des
activités organisées sur le campus et des asso@afitudiantes. Cette semaine existe aux
FUCaM depuis 1999 et depuis 2003, elle accueillequk année environ cent cinquante

étudiants (Noél, 2011, Rapport bisannuel, p.22).

* En 2010, un cours de prise de notes en contedgalament été organisé lors du cours d’histoire@eique et
sociale. Celui-ci a réuni des étudiants de BAC1snégialement des éléves des6condaire. Un feedback a été

donné a la fin du cours. (Noél, 2011, Rappportrisal).
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4. Les tests organisés en début d’année académique

De 1993 a 2008, les étudiants passaient un téstmatif de francais dont ils
recevaient ensuite un feedback personnalisé lans éntretien individuel avec I'équipe
d’accompagnement. Par la suite, pour s’adapterg enitres, au projet « passeport pour le
bac » de I’Académie Louvain, le test a été abanéannprofit d’'un test plus quantitatif des
prérequis et mieux adapté au public des FUCalVe: galsseport mathématique ». L’objectif
de ce test reste le méme que celui du test dedisngest-a-dire « favoriser un premier
contact par un entretien, tres tét dans I'annéesi ajue déceler d’éventuelles difficultés
d’intégration ou d’adaptation a l'université » (Nld&011, Rapport bisannuel, p.23).

En effet, la malitrise et I'acquisition de préreqsint des facteurs importants de
réussite. La définition de cette notion de préreglannée par Wathelet et Vieillevoye est la
suivante : « Toutes connaissances ou compétenéesagerent crucialepour la maitrise
d’'un cours, d’'une discipline, d’un programme et gont considérées par les enseignants
comme devant étre acquises préalablement & I'eatiémiversité 3. Il est donc important
d’identifier les lacunes de chaque étudiant cora@rmes prérequis en début d’année pour
ainsi, par la suite, mettre en place des séancemafetorat§ ou d'aides personnalisées.
D’autres objectifs du « passeport pour le bac » st mieux identifier les prérequis et
'adéquation qui doit étre réalisée entre le seagrdet le supérieur mais aussi de donner au
jeune une indication sur ses connaissances et ¢engas réelles grace a un feedback rapide
et constructif. (Romainville & Slosse, 2011, p.23).

5. Les tests formatifs de novembre

Les tests formatifs datent de 2005. Au déparfpaditaient sur toutes les matiéres vues

depuis la rentrée. Depuis 2008, les tests formpdifent sur quatre cours maximum,

5 http://www.fundp.ac.be/det/actualites/reussir-titms-secondaire-universite/maitrisedes_prereqtriseassite-

universite/view page consultée le 25/03/2011, pdf
® Depuis 2010, des sessions appelées « coup de pouceath » sont organisées aux FUCaM dés le début

d’année.

-32-



Deuxieme chapitre : Projets mis en place au sein des FUCaM

fuicam

We create the future

Selon Noél (2011, Rapport bisannuel, p.25), lelnjeatifs sont « de permettre aux
étudiants de faire un diagnostic précoce de leormaissances et, en corollaire, de leur
méthode de travail, de mieux percevoir les exigerms enseignants et d’étre confrontés a

une simulation proche des examens de janvier ».

De plus, il faut savoir que ces tests reposentligi@rentes modalités d’organisation :

+ «ils sont obligatoires et cotés mais non dispemsst (non valorisé ;

» I'étudiant peut s’inscrire a deux tests minimungeatre au maximum [...] ;

» les tests sont courts, construits de maniére a gigema I'étudiant qui maitrise la
matiere d’y répondre en 45 minutes environ ;

* un feedback rapide est prévu (dans les 10 jour$);[...

* en cas de résultats insatisfaisants, les étudmmteent bénéficier de monitorats dans
les branches quantitatives » (Noél, 2011, Rappsaninuel, p.25).

Par exemple, en 2008, 96,5% des étudiants avaisnart aux tests. 56% d’entre eux
s’étaient inscrits a quatre tests, 23% a troisstest21% a deux tests. (Noél, 2011, Rapport
bisannuel, p.25)

6. Les monitorats

Les monitorats, séances de remédiation en grolgmed, de deux types pour les
étudiants de BAC1 aux FUCaM :
* «le monitorat durant 'année, créé en 2002, assupertir de 2008 par un enseignant
extérieur aux FUCaM ;
* le monitorat dit « d’été » destiné a favoriserdassite des étudiants (en échec en juin)
a la session d’aolt et assuré par des étudiants ggas » (Noél, 2011, Rapport

bisannuel, p.34).

" Cependant, depuis septembre 2010, ces tests ahmisés. Cette décision a été prise pour encourege

motiver un plus grand nombre d’'étudiants a y pigicde facon sérieuse.
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7. Les entretiens individuels

L’équipe d’accompagnement des FUCaM recoit lesliétis désireux d’'un rendez-
vous individuel pour les aider, les écouter, legseiller... En outre, une adresse e-malil
« réussir » a été mise en place pour encouragétuegnts a se manifester et a demander de
l'aide. (Noél, 2011, Rapport bisannuel, p.36). Aigstte équipe peut aider et promulguer des
conseils si I'étudiant a des difficultés dans latga du temps, I'organisation de son travalil, la
prise de notes, le fait de pouvoir résumer ou tigér un cours mais elle peut aussi écouter

le jeune qui a des difficultés d’ordre parfois phessonnel.

Section 3 : Conclusion

Nous voyons a la lecture de ces projets que lgSaMUtentent, tout comme d’autres
universités, d’aider et d’accompagner au miewudént vers la réussite tant par des cours de
remédiation que grace a I'équipe d’accompagnement RAC1. Cette problématique est
également le sujet de nombreuses recherches etiménan sein des FUCaM (Jomaux F.,
Meskens N., Noél B., Goemaere S., Lust T. ...)
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Troisieme chapitre : Modeles, méthodes
et tests statistiques

La troisieme partie de ce travail est consacriééti@de des modéles, méthodes et tests
statistiques réalisés par la suite sur les basedodeées. Apres une bréve introduction, la
deuxieme section est consacrée a des rappels e’di@orique et la troisieme aux
explications des développements permettant auulede suivre les modeles utilisés tout au

long de ce travail.

Les différents résultats ont été obtenus a I'aiddogiciel SPSS(Statistical Package
for the Social Sciences), nouvellement renoniA&W (Predictive Analytics Software). Ce
logiciel a été choisi car il est simple a utilisr qu’il offre, entre autres, les possibilités
d’analyser des données, de générer des tableawsualéats, des diagrammes de distributions
et de tendances, des statistiques descriptivessedrtalyses statistiques (régressions linéaires,

logistiques...).

Section 1 : Introduction

Notre but est d’analyser les données en vue dets#iaer les facteurs les plus
pertinents pour expliquer la réussite et par laeswéfinir les implications pédagogiques et
actions possibles qui en découlent pour les FUCdNFférents tests statistiques,
mathématiques et économétriques ont donc étéastiisur analyser nos bases de données.

La réalisation de ce chapitre (particulierement femties théoriques) se base
principalement sur la consultation des deux ousaigeréférence suivants :
* KINNEAR P.R., GRAY C.D. (2005)« SPSS facile appliqué a la psychologie et aux
sciences sociales trad. HUET N., Paris, Ed. De Boeck
« HOWELL D.C. (2008), « Méthodes statistiques en sciences humainetsas.
ROGIER M., YZ ERBYT V., BESTGEN Y., Paris, Ed. De&k, (Z éd.)
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Section 2 : Rappels de quelques concepts de base

1. La nature des variables

Les variables peuvent étre de quatre types : ndesnardinales, d’intervalles et a
échelle de rapport. Ces quatre types peuvent &ssi a&lassés en deux catégories : les
variables non métriques, qualitatives (nominalesoretinales) et les variables métriques,

guantitatives (d’intervalles et a échelle de rappor

Les variables nominales prennent des valeurs daediste finie, par exemple des
couleurs (« vert, bleu, rouge,.. »). Parmi cellestcexiste les variables binaires (variables
prenant seulement les valeurs 0 ou 1), par exenlplesexe d’'une personne (homme = O,
femme = 1) ou la réussite d’'un examen (réussi éciec = 1). Les variables ordinales se
différencient des premiéres par le fait que l'ordles valeurs est important. Ainsi, un
classement des valeurs est possible. Les varialilggrvalles sont des mesures continues.
Les différences entre ces variables peuvent émgpacées, par exemple : la température en
degrés Celsius. Enfin, les variables a échelleagpart permettent d’'identifier, de classer, de
comparer des différences, par exemple : 'ageeVenu ou les points obtenus. Il est a noter
gu’avec ce type de variables la valeur « 0 » regmésune absence de phénomeéne ce qui les
différencie des variables d’intervalles pour lestpsela valeur « O » est une valeur qui existe

(par exemple : 0°C).
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Le graphique ci-dessous est un résumé schématigokessement des variables.

Variables
Qualitatives Quantitatives
Ex : genre, couleurs... Ex : poids, latitude...
(valeurs mesurables)

/N AN

Nominales Ordinales D’intervalles A échelled e
Ex : nom des rapport
journaux, Ex : échelle Ex : heures
signes d’accord, d'arrivées, date de Ex : distance,
astrologiques... classement... naissance... durée...

Figure 2 : Représentation schématique du classement des variables

2. Les hypotheses

Leshypotheses statistiquesont posées a partir des caractéristiques destiabdition
de probabilités d’'une population. Généralement, hypothese « établit qu’il y a une relation
causale entre deux ou plusieurs variables » (Kinde&ray, 2005, p.11). Il existe deux
hypothéses : celle de départ, I'hypothése nulle) (HGi est I'hypothése « attendue » et
I'hypothése alternative (H1) différant de HO.

Par exemple, pour un test de comparaison de mogelegehypothéses de départ sur
la population sont les suivantes :

* HO: 4 = u,(égalité des moyennes des deux populations)

 Hl:um#pu,

Par la suite, les hypothéses sont acceptées aaagje
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3. Lerisque d’erreur

Le risque d’erreur est appelé alpha. Celui-ci peut étre défini deedeicon :

a = P (rejeter HO quand Héxt vraie)

Alpha peut aussi étre appelé «seuil de rejet »«@euil de signification » de
I’hypothese HO. Dans nos analyses, nous avonsia@itacon arbitraire un risque d’erreur
a fixé & 5%. Il est important de souligner que cdlssera régulierement pris comme valeur
de référence dans ce travail. Il sera ainsi com@ande significativité donnée (souvent reprise
dans les tableaux du logiciel SPSS $ay). Si @ = 5%, nous avons alors 5% de chances de
rejeter I'nypothese nulle a tort et ainsi de seprer. En outre, il est possible de diminuer ou

d’augmenter ce taux suivant le risque d’erreurlgpreest prét a encourir.

En outre, il existe deutypes d’erreurs possibles lors de tests d’hypothéses. Si nous
regardons dans le tableau 2, nous voyons que quamsirejetons HO alors qu’elle est vraie,
nous prenons le risque de faire une erreur (de type I). Si nous ne latogis pas, il y a un
risquelS de se tromper.

Le béta est d’'ailleurs exprimé comme suit :

L =P (ne pas rejeter Hfuand HO est fausse)

Le tableau des types d’erreurs est le suivant :

Réalité
HO vraie H1 vraie (HO fausse)
Ne pas rejeter HO Décision correcte Erreur de type Il
Décision (probabilité3)
Rejeter HO Erreur de type | Décision correcte
(supposer H1 vraie) | (probabilitéa )

Tableau 2 : Tableau des types d’erreurs
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4. La significativité (Sig.) ou p-value et les tests d’hypotheses

Lors de la réalisation des tests d’hypothesesadstilée une probabilité qui sera, par la
suite, comparée a un seuil critiqgue. Par exemmar pn test d’hypothéses sur le coefficient

B, de la droite de régression= S, + B,x+ &, les hypotheses sont les suivantes :
e HO: 5 =0
 H1:pB#0

Prenons un exemple concret pour expliquer la samiifité dans le cas d'une
régression linéaire simple avec la variable a epgiiMoyenne_global _10Q(qui reprend les
points obtenus (sur 100) par I'étudiant en fin dACB) et la variable explicative
Passeport_moy_20(a savoir, les points de lI'étudiant (sur 20) asseport mathématique
passé en début d’année). Soit HO, I'hypothése dpdmision linéaire entre les deux variables
(doncg,= 0). Avec la base de données 2008-2009 et lesaétsdde sciences de gestion et

ingéniorat de gestion, nous obtenons avec le lelg8®SS le tableau suivant :

Unstandardized Coefficients

Model B Std. Error t Sig.

1 (Constant) -17,135 8,076 -2,122 ,036]

Passeport_moy_20 4,284 ,600 7,138 ,000

Tableau 3 : Tableau SPSS - Coefficients de la régression linéaire

La statistique utilisée pour le test d’hypothésasle coefficient 8, est une statistique
en t qui suit une loi de probabilité de Studentazdegrés de liberté :

4,284 _ 714

t :i:
S, 06

by
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Ainsi, nous rejetons HO (dans le cadre du tesfsuiorsque :

It 12t , (n-2)
2

out ,(n-2)estle seuil critique.
1-—
2

Des lors, si nous prenons un risque 5% et que nous savons que n = 163 :

t a(N=2) =t,q5(163-2)=1,96
2

La valeur de 1,96 est trouvée dans la table dee@Btudci, aprés comparaison des
statistiqgues et seuils critiques, nous rejetonscdimypothése HO et nous concluons a

I'existence d’une liaison linéaire entkoyenne_global_100:tPasseport_moy_20.

Le niveau de signification de la statistique t (ésenté par Sig.) peut étre calculé de la

maniére suivante (dans le cadre du test d’hyposh&sg, ) :
2* Prob (t(n-2k |t, |) =
2 * Prob (t(16117,14) =0

Ainsi, comme nous avons une valeur nulle pouidaificativité (Sig. = 0), la liaison
entre les deux variables est tres significativateCaotion de significativité (faisant référence
aux valeurs trouvées dans des tables statisticpgea)régulierement citée et utilisée dans la

suite de ce travail de fin d’étude.
Section 3 : Modeles, méthodes et tests statistiques

Cette section est divisée en deux grandes paltespremiére présente les tests
réalisés pour des modeles étudiant le lien enteevanable a expliquer quantitative et :
» des variables explicatives binairggsts de comparaisons de moyennes
» des variables explicatives quantitativesrrélations linéaires;

» des variables explicatives qualitatives et quatitiea :régressions linéaires
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La deuxiéme section du chapitre étudie des moaetedrant le lien entre une variable
a expliquer qualitative et :
» des variables explicatives qualitativaest du Chi-carré de Pearson
» des variables explicatives quantitative®mparaisons de moyennes

» des variables explicatives qualitatives et quatintga :régressions logistiques

Pour expliquer chacun des tests de facon didactinues présenterons a chaque fois

un exemple chiffré illustrant le modele avec ldddaux réalisés avec le logiciel SPSS.

1. Modeles étudiant le lien avec une variable a expliquer quantitative

1.1Variables explicatives binaires : comparaisons de moyennes

Nous avons choisi de prendre comme exemple une ar@mspn des moyennes des
résultats de fin de®f année (variable Moyenne_global_10p en fonction de la variable
math6h qui est une variable binaire prenant la valeurxsl I'étudiant a suivi six heures de
mathématique ou plus durant ses études seconéail@saleur « 0 » s'il a suivi moins de six
heures de mathématique. Ici, la base de donnéeseatest celle de I'année 2008-2009 pour
les sciences de gestion et ingénieurs de gesiidger(t = 1).

Pour effectuer cette comparaison de moyennes, pougons effectuer utest de
Student En effet, le test-t de Student a pour but derdéter si les moyennes des deux
groupes, a savoir d’'une part, les étudiants ayaivi snoins de 6 heures de mathématique
dans le secondaire et d’autre part, ceux ayant auivnoins 6 heures de mathématique sont

significativement différentes.
Dans le logiciel SPSS, nous obtenons tout d’abordableau de statistiques ou sont

reprises les valeurs des effectifs (N), des moygndes écarts-types et des erreurs standard

moyennes de chacun des groupes.
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Group Statistics

Math6h |N Mean Std. Deviation Std. Error Mean
IMoyenne_global_100 0 115 31,92 28,517 2,659
1 68 48,54 28,526 3,459

Tableau 4 : Tableau SPSS — Statistiques descriptives pour la variable Moyenne_global_100

Sur base de ce tableau, nous voyons que la moykrsnétudiants ayant eu moins de 6
heures de mathématique dans le secondaire (31sBettement inférieure a celle de l'autre
groupe (48,54).

Pour détailler la premiére ligne du tableau 4 :

* Lamoyenne(Mean) de I'échantillon peut étre calculée avelotenule suivante :
1 1
X==>» x = —(3671,27) = 31,92
N4z 11F
Remarque relative aux notations : le logiciel SiR8Gs parle de « N » dans ses tableaux pour
les effectifs mais dans nos formules, nous utibsem » (« N » étant, pour nous, réservé aux

effectifs de la population).

» L’ écart-type (Standard Deviation) :

1 o \/ 1
s= [— Y (x -X)? =,|—(92708,087) =28,517
\/n_lg( ;= X) 114( )

» L’erreur standard moyenne(Standard Error Mean)

s _ 28517
—= =———=2,659
Jn o 115

Cette derniere est un indice de dispersion toutneertiécart-type et est utilisée pour

comparer des groupes ne comportant pas le mémeraatiabservations.
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Le tableau 5 (ci-dessous) reprend les résultatded® tests : celui d’homogénéité des

variances et celui d’égalité des moyennes.

Indepen dent Samples Test

Levene's Test
for Equality of

Variances t-test for Equality of Means
95%  Confidence
Interval of the
Difference
Sig. (2-|Mean Std. Error
F Sig. |T Df tailed) |Difference |Difference  |Lower Upper
IMoyenne_global_100 Equal variances|1,863 ,174 1-3,809 |181 ,000 -16,617 4,363 -25,225 |-8,008
assumed
Equal variances -3,808 [140,7 |,000 -16,617  |4,363 -25,243 |-7,991
not assumed

Tableau 5 : Tableau SPSS — Tests d’homogénéité des variances et d’égalité des

moyennes pour la variable Moyenne_global_100

En effet, le test de Student de comparaison de nmegerequiert la validation de deux
hypothéses : 'hnomogénéité des variances et la adéndes distributions. L’hypothese de
normalité pourrait poser probléme pour notre échamtmais le test en t de Student est
relativement robuste aux violations de cette hyps¢hsurtout pour les échantillons ou n (le

nombre total d’observations) est supérieur a 30.

Pour 'homogénéité des variancesun test d’égalité des variances doit étre effactu
Celui-ci pose comme hypotheses :
« HO : homogénéité des variances (par exemgfe= o)

* H1:non homogénéité des variances

Avec le logiciel SPSS, cette hypothése HO estigérifrace atest de Levenequi se
situe dans les 2 premiéres colonnes du tableda Statistique F de Levene vaut 1,863 avec
une probabilité critique associée de 0,174. Cettebgbilité est supérieure au seull
critiquea de 5% (= 0,05). Le calcul de la significativité & @xpliqué ci-avant (section 2 :
Rappels de quelques concepts de base - point Sighdicativité (Sig.) ou p-value et les tests

d’hypotheses). Donc, nous acceptons I’lhypothéde diggalité des variances.
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A partir des conclusions du test de Levene, nous/quas analyser les résultats au test
t de Student (suivant I'égalité ou non des varianoeus choisissons la premiere ou deuxieme
ligne du tableau et les valeurs du test en t cpomdantes). Donc, dans notre cas, nous

considérons la premiére ligne puisque I'hypothese\driances égales est acceptée.

Le test de Student quant a lui, pose les hypotheses suivantes :

 HO: y = u,(égalité des moyennes des deux populations)

« HL:ip %4,

Dans I'exemple, la statistique t du test d’égaties moyennes vaut -3,809 avec une
probabilité critique associée de 0,000 qui estriefée aux 5% fixés. L’hypothése HO est

rejetée. Il existe donc une différence significatentre les moyennes.

La formule pour calculer lede Studentest la suivante :
» Si les variances de la population sont égales (éemit montré grace au test de
Levene) :
o |l faut d’abord calculer I'écart-type estimé (s) :

Sz(nl_l)*sl+(n2 _1)*32 -
(n1+n2_2)

(114* 28517+ 67* 28526)
(115+68-2)

=28,52063

ou n est le nombre d’observations du groupe h.gé nombre d’observations du groupe 2.
o Puis, la valeur de la statistique t :

% =%, 31,9241~ 485409

T P

=3809
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» Siles variances de la population ne sont pas gdal@aleur de la statistique t est :

o =% 31,9241~ 485409 _ 3808

J(sfj [Szj J(2351717j (2&52654)
S S e” +
n n, 115 68

Pour détailler le tableau 5 :

* La «Mean Difference», la différence entre les moyennes est de :

-16,617 = 31,9241 — 48,5409% — X,

* Si les variances sont égales, 1&td. Error Difference », I'erreur standard de la

différence entre les moyennes est de 4,36296, émavpartir de la formule :

L (2&52063]+(2&52063
115 68

%%

j =4,3629

* La «Std. Error Difference » si les variances ne sont pas homogenes est :

2 2
4,363 = (2&5171?]+(2&52654j:: S,S
115 68 n n,

Le paragraphe suivant détaille ldegrés de liberté(« Df » dans le tableau 5). En
effet, quand les variances sont égales (suitesauléeLevene), le nombre de degrés de liberté
vaut (n,+n,-1-1) (avecn, = la taille du groupe 1 n, = la taille du groupe 2). Ainsi, les degrés
de liberté sont ici égaux a 181 [= (115 + 68)-1H4.effet, il y avait, dans notre exemple 115
étudiants ayant suivi moins de 6 heures de mathéneatians le secondaire et 68 ayant suivi

au moins 6 heures.

En ce qui concerne le nombre de degrés de libemé Ifoypothese des variances
inégales, la maniere dont nous calculons le t eBskit intervenir séparément la variance du
groupe 1 et la variance du groupe 2. Le nombreedgéd de liberté devient donc une valeur
approchée (par I'approximation de Welch-Sattertkivegi Cette valeur est comprise entre :

* le plus petit des nombres entng1 etn,-1 (entre 114 et 67)
» et le nombre de degrés de liberté décrit auparaassavoirn,+n,-2 = 181 (qui est la

somme def,-1) et de @,-1)).
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Dans Tenenhaus (2000), nous trouvons la formulmgiant d’approcher le nombre
dedegrés de libertédans ce cas :
* dl =degré de liberté ;
« 1/dl=[c?/(n-1)] + [(1-c)*/(n-1)];

« c=[o} In]/[(af In)+ (a5 Iny)l

Ainsi, dans I'approximation du nombre de degrédilgerté, nous utilisons un certain
poids, défini par la variable « ¢ ». Nous mesummsc le poids de chaque groupe en terme de
variance et utilisons ce poids pour calculer legrée de liberté. Donc, si la variance du
groupe 2 est beaucoup plus grande que celle dupgrday 'approximation tient compte

essentiellement du nombre de degrés de libertérdupg 2, a savoir (x1). (Dagnelie,

2006).

L’intervalle de confiance (tableau 5) est de [-25@0 ; - 8,00799] quand les variances
sont égales. Cet intervalle est construit sur dasge probabilité :
P (-25,22560 < f, — i4,) < -8,00799) = 0,95
Comme la valeur « 0 » n'appartient pas a l'intdejahous rejetons I'hypothese HO

d’égalité des moyennes.

» Siles variances sont egales, l'intervalle de @nde est donné par la formule :

28,52063) N ( 28,52063]

IC g5 = (% ~ %) £ toeB ;. = (319241~ 485409 + 197+ \/( i1 o3

=-16,6168+ 1,97 * 4,36296

» Siles variances ne sont pas égales, nous utillaangéme formule mais avec la valeur

de la variance de chaque groupe.

L’ analyse Anova (analyse de variances) est également un test ohparaison de
moyennes mais il peut étre réalisé sur deux ou gidudeux variables. De ce fait, le test en t

de Student est un cas particulier de I’Anova.
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Par exemple, I'analyse Anova permet de réaliser comparaison multiple de
moyennes des résultats de fin §& année de bachelier en fonction des résultatstddigts
en fin de secondaire répartis selon trois catégdviariablePourc) :

* 1:moins de 65% ;
* 2 :entre 65% et 75% ;
* 3:plus de 75%.

Le tableau 6 (ci-dessous) reprend les effectifsyannes, écarts-types et erreurs
standard moyennes des trois groupes. || compreakdrdgnt les intervalles de confiance, les

valeurs minimums et maximums.

Descriptives

Moyenne_global_100

95% Confidence Interval for Mean
N Mean Std. Deviation Std. Error Lower Bound Upper Bound |Minimum |Maximum
1 35 35,643 27,520 4,652 26,189 45,096 ,00 74,42
2 102 37,350 28,655 2,837 31,722 42,979 ,00 81,00
3 27 51,953 32,944 6,340 38,921 64,986 ,00 88,00
Total 164 39,390 29,523 2,305 34,838 43,942 ,00 88,00

Tableau 6 : Tableau SPSS — Analyse descriptive de la variable Moyenne_global_100

répartie en 3 sous-groupes

Pour notre exemple, la premiere ligne du tablepuerel la «Standard Error » ou
I'erreur standard moyenne :
s _2752022_

Jno

4,652

* L’intervalle de confianceest de :

[26,1890 ; 45,0961] = [35,6426 — 2,03 * 4,652 ;6326 + 2,03 * 4,652]
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La premiere condition a remplir avant de réalisandlyse Anova est le test

d’homogénéité des variances.

Test of Homogeneity of Variances

Moyenne_global_100

ILevene Statistic dfl Df2 Sig.

,468 2 161 ,627

Tableau 7 : Tableau SPSS — Test d’homogénéité des variances pour la variable Moyenne_global_100

Dans le tableau ci-dessus, df 1 =m-1=3-1let@&2=N-m =164 — 3 =161 ou
m est le nombre de groupes et N est le nombredaibkervations. Latatistique de Levene
est de 0,468 avec une significativité de 0,627.Didrypothese d’homogénéité est acceptée

et nous pouvons par conséguent poursuivre avealysem Anova.

ANOVA

Moyenne_global_100

Sum of Squares Df Mean Square F Sig.

IBetween Groups
\Within Groups

Total

5177,44
136902,76

142080,21

2
161
163

2588,721

850,328

3,044

,050

Tableau 8 : Tableau SPSS — Analyse ANOVA pour la variable Moyenne_global_100

Dans le tableau 8 (ci-dessus) est représentédysmanova. Les écartsBetween
Groups » représentent les écarts existants entre legreliffs échantillons (= variation
factorielle, entre groupes) et les écartyVithin Groups » sont les écarts existants a

l'intérieur des échantillons (= variation résideelau sein des groupes).

Pour détailler ce tableau, il faut tout d’abordcaggr la moyenne :

* Lamoyenne:

X = [35,6426 * (35/164) + 37,3504 * (102/164) + 51385 (27/164)] = 39,3901
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Et ensuite,

* Lasomme des carrés des écarts factoriglBetween Groups) :
SCE = an (X; - X )? =35 * (35,6426 - 39,3901)2 + 102 * (37,3504 -
i=1

39,3901)2 + 27 * (51,9533 - 39,3901)? = 5177,441
* Lasomme des carrés des écarts residudld/ithin Groups) :

r N

SCE, =YY (x, -%,)*=

j=1 i=1

Z_j:(xil _21)2 + Z_j:(xiz _)_(.2)2 + Z_j:(xis _)_(.3)2 =

25750,3215 + 82934,214 + 28218,2298 = 136902,765

« Lasomme des carrés des écarts totaux

SCE, = SCE. + SCE, = 136902,765 + 5177,441= 142080,206

Lesdegres de libertésont de N - 1 (164 - 1 = 163) pour les écartautgten - 1 (3 - 1
=2) pour les écarts factoriels (ou m est le nondeegroupes) et le nombre de degrés de
liberté des écarts résiduels est N - m (164 -35.16

La troisieme colonne du tableau 8 reprend |&4ean Square», les carrés moyens.
Elle est obtenue en divisant la colonne des sommegsalrés des écarts (colonne 1) par les
degrés de liberté (colonne 2).

Par exemple : les carrés moyens factoriels vale®8221 = 5177,441 / 2.

Les quatrieme et cinquieme colonnes reprennertiatestique F qui vaut 3,044 et sa
probabilité critique de 0,05. L’hypothese nulleiaffant qu’il n’existe aucune différence entre
les moyennes est donc acceptée a un seuil de 1féjetée a un seuil de 10%. Cette
statistique F est calculée par les carrés moyens factorielssésvipar les carrés moyens
résiduels = 2588,721 / 850,328 = 3,044.

-49-



Troisieme chapitre : Modeles, méthodes et tests statistiques

fuicam

We create the future

Pour déterminer entre quels groupes les différesgpsstatistiquement valables, nous
pouvons utiliser le test « post hoc » Sleheffé En effet, ce test utilise des comparaisons de

moyennes par paires.

Multiple Comparisons

Moyenne_global_100
Scheffe

Mean 95% Confidence Interval
() Pourc  (J) Pourc [Difference (I-J) |Std. Error Sig. Lower Bound Upper Bound
1 2 -1,708 5,7124 ,956 -15,821 12,406
3 -16,311 7,4692 ,095 -34,765 2,143
2 1 1,7078 5,7124 ,956 -12,406 15,821
3 -14,603 6,3111 ,072 -30,196 ,9899
3 1 16,311 7,4692 ,095 -2,143 34,765
2 14,603 6,3111 ,072 -,9899 30,196

Tableau 9 : Tableau SPSS — Comparaisons multiples de moyennes pour la variable Moyenne_global_100

La premiere colonne reprendddférence des moyennespar exemple, a la premiere
ligne : 35,6426 — 37,3504 = - 1,7078

L’ intervalle de confiance pour la premiere ligne, est de :
[-15,8215 ; 12,4058] = [-1,70782 — 2,47 * 5,71241,70782 + 2,47 * 5,71241]

Ce test admet qu’une différence entre les moyedasgésultats est significative si la
probabilité associée aux regroupements de la JarRaurc est inférieure a 5%. Ici, a un
seuil de 5%, aucune difféerence de moyennes n’gsifisiative. A un seuil de 10%, nous
voyons gue les étudiants ayant obtenu moins dedbftn de secondaird6urc = 1) ont une
moyenne en fin de BACL1 différente des étudiants anti plus de 75% a la fin de leur
secondaireFourc = 3). Les étudiants ayant obtenu entre 65% et @8%in de secondaire
(Pourc = 2) ont également une moyenne en fin de BACErhfite des étudiants qui ont plus
de 75% a la fin de leur secondaifeo(irc = 3). Le fait d’avoir eu plus de 75% en fin de
secondaire est donc pour la population étudiéefaateur favorable a la réussite en fin de
BACL1.
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1.2 Variables explicatives quantitatives : corrélations linéaires

La corrélation linéaire mesure le degré de liaison entre deux variables dame
relation linéaire entre celles-ci. Le coefficierd dorrélation (r) entre une variable x et une

variable y varie de -1 a 1. S’il n’y a aucune cltatién, le coefficient vaut O.

« Il 'y a corrélation entre deux variables observées les éléments d'une méme
population lorsque les variations des deux varglde produisent dans le méme sens
(corrélation positive) ou lorsque les variationsitsde sens contraire (corrélation négative) »
(Baillargeon 2003, p.508).

Dans un premier temps, la représentation du diageamie dispersion permet de se
faire une idée intuitive sur le sens de la relati@haque observation est représentée par un
point. Par exemple, si nous prenons les varididl@genne global_100et passeport_moy_ 20
pour I'année 2008-2009 et pour les orientationsrems de gestion et ingénieur de gestion
(Orient =1), le graphique est le suivant :

Simple Scatterplot
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Figure 3 : Graphique SPSS représentant les variables Moyenne_global_100 et
Passeport_moy_20 pour I'année 2008-2009 et pour Orient = 1
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Sur le graphique, nous voyons intuitivement le sdasla relation entre les deux

variables. Nous pouvons voir que la corrélatiom garsitive.

Dans le tableau 10 (ci-dessous), pour la premigne | la corrélation entre la variable
Moyenne_global_100et Passeport_moy_ 2@st de 0,515 avec une significativité de 0,000.

Le coefficient r est calculé avec la formule suiean

(= cov(x,y) _ 55,89 ~051
S, *s, 30,14* 3,62

La diagonale du tableau affiche logiquement lawakel » car le programme SPSS

réalise la corrélation entre une variable et eléxma.

Correlations

Moyenne_global_100 |Passeport_moy_20
IMoyenne_global_100 Pearson Correlation 1 515"
Sig. (2-tailed) ,000
N 183 143
|Passeport_moy_20 Pearson Correlation 515”7 1
Sig. (2-tailed) ,000
N 143 143

**_Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

Tableau 10 : Tableau SPPS — Tableau de corrélations entre les variables Moyenne_global_100 et Passeport_moy_20

Comme r vaut 0,515, nous pouvons conclure queldior entre les deux variables
est d’intensité moyenne.

1.3 Variables explicatives qualitatives et quantitatives : régressions linéaires

La théorie de cette partie sur les régressionsilieg est essentiellement tirée de

'ouvrage de référence suivant :

« TENENHAUS M. (2007), #Méthodes pour décrire, expliquer et prévejrParis, Ed.
Dunod
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La régression linéaireest une méthode qui tente de répondre a la gnestxiste-t-il

une relation linéaire entre la variable a expliquest une ou des variable(s) explicative(s) ?
Cette méthode peut s’appréhender de deux fagons :

» Du point de vue descriptif, une droite permettamnpdedire au mieux la variable «y »

a partir de la ou des variables explicatives esstraite.

» Du point de vue inférentiel, des tests permettentétifier 'existence de cette liaison
linéaire.

En ce qui concernedhalyse descriptive un intérét est de rechercher la droite qui
permet de prédire au mieux la variable y a pagixdPour une population, I'équation linéaire
pour la régression simple est la suivante:

y=p05,tBx+e
ou
» yestlavariable a expliquer ;
* [,etfB sont les parametres a estimeB;représentant 'ordonnée a l'origine/&tla
pente de la droite ;

e ¢ estleterme derreur.

Pour I'échantillon, nous recherchons usstimation de y (nommée y) et les
estimateurs des parametreg, et [ (appelésb, et b). Nous obtenons donc cette
équation :

Y, =b, +bx
Pour ajuster au mieux la droite au nuage de pomass pouvons utiliser la méthode

des moindres carrés ordinaires. La premiére étape @btenir les valeurs des estimateurs

b, et b, est de minimiser la somme des carrés des écaresyemt y. .
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Les erreurs de prédiction ou résidus sont les £emtre les valeurs observées)(gt

les valeurs préditesy().

A partir de cette formule, nous obtenons les valéuret b, :

\ o) _ 2% =% (3, =9)

2

K 3 (% - %)’

b, =y -bX

Prenons un exemple concret de régression avec cownariable a expliquer
Moyenne_global 100et comme variable explicativBasseport_moy_ 20Ici, nous avons
utilisé la base de données 2008-2009 pour lesaitglen sciences de gestion et ingéniorat de

gestion Qrient = 1). Le logiciel SPSS nous donne le tableau stiivan

Coefficients *

Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients
Model B Std. Error Beta T Sig.
1 (Constant) -17,135 8,076 -2,122 ,036
Passeport_moy_20 4,284 ,600 515 7,138 ,000

a. Dependent Variable: Moyenne_global_100

Tableau 11 : Tableau SPSS — Coefficients de la régression linéaire

En effet, a partir des formules, nous obtenons :

_cov(x,y) _ 56,2851
b, === 5+ = =4
) (362472

X
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Nous trouvons dans le tableau 12, les moyennes)pety ainsi que les écarts-types

qui permettent de calculdéy, =y -bX :

Descriptive Statistics

Mean Std. Deviation N
Moyenne_global_100 38,3952 30,14017 143
Passeport_moy_20 12,962 3,6247 143

Tableau 12 : Tableau SPSS — Analyse descriptive pour la régression linéaire

Nous obtenons ainsi :

b, = y-b,X= 38,3952 — 4,284 * 12,962 = - 17,13

Dés lors, nous avong =h, +b,x =-17,135 + 4,284 * x. Ainsi, pour un étudiant qui
obtenu 16/20 au passeport mathématiqye=: -17,135 + 4,284 * 16 = 51,409 ; I'étudiant

devrait donc obtenir théoriguement 51,4% de moyenne

Pour expliciter la 3 colonne du tableau 11, nous allons tout d’aboriimes la
variance o? :
l n

1 & 1
?=—" —b. —b *x)?=—— 2 =_—_(94756,673%= 672,033145
n-— Zl(yl 0 bl ) n_2i:la 141( 5

s =+/s? = [672.033145=25 9236021

L’ écart-type de I'estimateurb, est estimé par :

.« - S _25,9236021

= =0,6
% n ., 43,1934728
Z(Xi = X)
i=1
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Et celui de I'estimateub, par :

<2
s =s* [T+ X 259236021 *
ADNEES %
i=1
1, 12067 _o oo
143 1865,67609

Le béta est le coefficient b pondéré. Il est standardisée dépend pas des unités de
mesure et est dés lors plus facile a interprétemantre un changement dans la variable
dépendante (exprimé par des unités d’écart-type)serait produit par une augmentation
positive d’'un écart-type pour la variable indépenida Par exemple, ici, le coefficient de
0,515 signifie que, si la variabRasseport_moy_2Q(variable explicative) augmente d’un
écart-type, la variabl&oyenne_global _100augmente de 0,515 écart-type. Les coefficients
ne dépendant pas des unités de mesures peuveplstfacilement comparables.

*g *
beta= bl Passeport moy_20 _ 4,28 3,6247: 0’515
S 3014017

Moyenne_global _100

OU Spasseport moy 20 €1 Swoyenne giobal_100 SONt trouves dans le tableau 12.

D’un point de vueinférentiel, le t (dans le tableau 11) est un test de Student
permet de vérifier la significativité du coeffictede régression. Il est calculé de la maniere

suivante :

= —— = 714(pour la variabld®?asseport_moy_2p

Ici, le test est réalisé sur la pente de la detigeart de I'hypothése suivante :
« HO: 5 =0
e H1:5 %20

Nous voulons donc voir s’il y a une relation erle® variables x et y. Vu la valeur du t
de 7,14 et sa significativité proche de 0, nousigafis HO. Il y a donc bien une relation

linéaire entre les deux variables.
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Dans le tableau 13 (ci-dessous), leaefficient de corrélationa déja été calculé dans
la section concernant la corrélation linéaire :

(= cov(x,y) _ 56,2851
S ™S, 3,6247* 3014017

=0,515

Un r supérieur a 0,5 montre que l'ajustement du éteest relativement bon. En

outre, le coefficient est positif donc la relatest croissante.

Model Summary

Std. Error of the

Model R R Square Adjusted R Square Estimate

1 ,515° ,265 ,260 25,92360

a. Predictors: (Constant), Passeport_moy_20

Tableau 13 : Tableau SPSS — Coefficients de corrélation pour la régression linéaire simple

» LeR-Squareestde:
R2 = (0,515)? = 0,265

Le R2 mesure la force de liaison entre les varmabdnsi, un R2 de 0,265 signifie que
26,5% de la variation de laMoyenne global 100 est expliquée par la variable
Passeport_moy_20

» Etl'Adjusted R-Square est de :

L A-r)*(N-1) _,  (1-0269* (142 _

1- 0,74 = 0,26
(N-2) 141

» LaStandard Error of the Estimate (tableau 13) est égale a :

— )2
12(y=9)? _ [04756,6735 25.924
N-2 141

ou le dénominateur est aussi appelé la somme dé&s casiduelle (SCyeie)-
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Pour calculer Iatatistique de F nous devons d’abord trouver :

+ lasomme des carrés de la régressi¢BC . .cion) 2(9— y)? = 34 240,348 ;
» lasomme des carrés résiduelléSC ., ..1c) QUi st égale {(y— Y)2=94 756,673 ;

» etlasomme des carrés totauxSC,,., ) : Z(y— y)?= 128 997,021.

La somme des carrés totaux peut également sevetren additionnant la somme des
carrés résiduelle et la somme des carrés de laessign (128997,021= 34240,348 +

94756,6735). Ces trois éléments se retrouvent ldaficolonne du tableau ci-dessous :

ANOVA"
Model Sum of Squares Df Mean Square F Sig.
1 Regression 34240,348 1 34240,348 50,950 ,000°
Residual 94756,674 141 672,033
Total 128997,021 142

a. Predictors: (Constant), Passeport_moy_20
b. Dependent Variable: Moyenne_global_100

Tableau 14 : Tableau SPSS — Tableau Anova de la régression linéaire simple

Les degrés de liberté(Df) sont égaux a m-1, N-m et N-1 ou m est le namibe

groupes et N le nombre d’observations. Lesiean square» sont calculés de la facon

suivante :
SC. .
34 240,348 _( regressmn) — 34240,348
Df 1
672,033 = SCuseie) _ 94756,674
Df 141

» Lastatistique Fcorrespond a :

MeanSquargy.ssion _ 34240,348 _

5095
MeanSquarg, cie 672033
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Comme pour le test de Student, nous voulons voliagistement est globalement

valable. Ce test d’hypotheses en F part des hypethe
e HO:pG =
e H1:5 %20

Nous pouvons d'ailleurs montrer que R;=
Z(BZ -
i=1
Dy =9)2I(N-2)
i=1

F=

Or,
> (% - %)% - )
bl — i=1 -
Z(Xi _)_()2
\/ N 2Z(y. y)°
Sul - -
W/Z(Xi _)_()2
Donc,

SE-9F Y (x -9

>y, =9 N -2)

11
—
SN

ale

S

Ici, nous avons donc F = 50,95 = (7,138)?512. Comme la statistique du F vaut 50,95

avec une probabilité critique de 0,000, 'hypotheske est rejetée.
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La régression linéaire multiple est semblable a la régression simple avec
plusieurs variables indépendantes.
Pour la population, I’équation peut s’écrire :
y=8,+Bx +BX, +..+ B X +&
ou B,.B.,05,,...5, sont des paramétres et est un terme aléatoire suivant une loi

normaleN (0,0 )

Dans cet exemple, nous avons pris comme Vvariablepemdante
Moyenne_global _100 et comme variables indépendaniassseport_moy_ 20 et
Sexe La variableSexeest une variable binaire définie comme suit : « fpour les
garcons et « 2 » pour les filleBlous obtenons a nouveau des coefficients qui nous
permettent d’écrire I’équation de régression :

Unstandardized Standardized
Coefficients Coefficients
Model B Std. Error Beta t Sig.
1 (Constant) -32,518 9,833 -3,307 ,001
Passeport_moy_20 4,196 ,589 ,506 7,128 ,000
Sexe 12,352 4,453 197 2,774 ,006

Tableau 15 : Tableau SPSS — Régression linéaire multiple

Yy =-32518+4196* x, +12,352* X,
Ainsi, si la variableéSexeaugmente d’une unité (donc si elle passe de 1 &a2),

Moyenne_global_100augmentera de 12,352 unités.
Si nous prenons un autre exemple, un étudiant qui5&0 au passeport
mathématique et qui est une fille devrait théorigeat obtenir, une moyenne en fin

de BAC1 de 55,13%, grace a la formule suivante :

y =-32518+4196*15+12,352* 2 =5513
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Le R (du tableau 16)¢oefficient de corrélation multiple se définit comme
« la corrélation entre la variable y et la meilleucombinaison linéaire des

prédicteurs. En tant que tel, R n'est en realignrd’autre quer, » (Howell, 2008,
p.521).

cov(y,y) _
S, * Sy

275999 _ (oo

r.= =
30,072*1662

1%

Le R2 est égal a (0,55)2 = 0,3. Nous pouvons ainsi due 30% de la variation
de y peut étre prédite sur base des deux varidbésseport_moy_ 20t Sexe Avec
une valeur de 30%, nous pouvons considérer quelgtion entre les variables est
d’intensité moyenne. Quand nous regardons le Radégression linéaire simple (de
0,265), nous voyons que celui-ci est plus élevénguaous ajoutons la variabiexe

au modele (0,3). Le modele a donc été amélioré.

Model Summary °

Std. Error of the

Model R R Square Adjusted R Square Estimate

1 ,548% ,300 ,290 25,33729

a. Predictors: (Constant), Sexe, Passeport_moy_20

b. Dependent Variable: Moyenne_global_100

Tableau 16 : Tableau SPSS — Tableau des coefficients de corrélation pour la régression linéaire multiple

Le tableau suivant a déja été détaillé pour lagggjon linéaire simple précédemment.

ANOVA®
Model Sum of Squares Df Mean Square F Sig.
1 Regression 34999,509 2 17499,755 26,138 ,0007
Residual 91722,190 137 669,505
Total 126721,699 139

a. Predictors: (Constant), Passeport_moy_20, heures_math

b. Dependent Variable: Moyenne_global_100

Tableau 17 : Tableau SPSS — Tableau Anova pour la régression linéaire multiple
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2. Modeles étudiant le lien avec une variable a expliquer qualitative

2.1Variables explicatives qualitatives : test du Chi-carré de Pearson

Le test d'indépendance du Chi-carréa pour but de savoir s'il existe un lien entre
deux variables qualitatives. Par exemple, y adtiilien entre d’'une part le genre de I'étudiant
et, d’autre part, la réussite de la premiéere adledgachelier ?

Il se base sur une comparaison des effectifs oéseartvdes effectifs théoriques (si HO
. . , . 2
est vrai). Il mesure ensuite I'écart entre ces dgpgs d’effectifs et calcule une valeur /QU

Celle-ci sera alors comparée au seuil critigue pEawoir si nous acceptons ou rejetons
'hypothése nulle d'indépendance des variables.sidisi nous refusons HO, les deux
caractéeres seront dépendants I'un de l'autre.

Prenons un exemple concret dans notre base de e®rdee 2008-2009 pour les
étudiants en sciences ou ingéniorat de gestioa-t-y dépendance ou indépendance entre la
réussite en BAC1Reussite_annee 1) ou non Reussite_annee 0) et le fait d’avoir suivi
moins de 6 heures de mathématique dans le secerfath6h = 0) ou au moins 6 heures
(mathéh=1) ?

Voici le tableau desffectifs observés

Reussite_annee * math6h Crosstabulation

Count

Imath6h
0 1 Total
JReussite_annee 0 82 31 113
1 33 37 70
Total 115 68 183

Tableau 18 : Tableau SPSS — Tableau des effectifs observés d’un test du Chi-carré de

Pearson pour les variables Reussite_annee et math6h
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Nous pouvons également calculer la matriceetiestifs théoriques(attendus) :

Reussite_annee * math6h Crosstabulation

Count
Imath6h
0 1 Total
JReussite_annee 0 71,01 41,99 113
1 43,99 26,01 70
Total 115 68 183

Tableau 19 : Tableau SPSS — Tableau des effectifs théoriques d’un test du Chi-carré

de Pearson pour les variables Reussite_annee et math6h

La maniere d’obtenir, par exemple, les effectiféafiques pour un étudiant qui a eu

moins de 6 heures de mathématique et qui a rata ssivante :

%;13 =7101
ou
e 115 est le nombre total d’étudiants ayant eu mae6 heures de mathématique en
secondaire (math6h = 0) ;
* 113 est le nombre total d’étudiants ayant raté BAAC1 (Reussite_annee = 0);
» 183 est I'effectif total.
Le tableau ci-dessous (tableau 20), nous donnaléauwvduChi-carré de Pearsonet
sa significativité.

Value Df Asymp. Sig. (2-sided)
Pearson Chi-Square 11,964% 1 ,001
Continuity Correction” 10,900 1 ,001
Likelihood Ratio 11,892 1 ,001
N of Valid Cases 183

Tableau 20 : Tableau SPSS — Test du Chi-carré de Pearson pour les variables Reussite_annee et math6h
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Le Chi-carré se calcule sur base de la formuleasuér:

XZ - z (eﬁeCtif%bservés_. effe(-':tif§ttendus)2 -
effectifS enqus

62-710)7  (31-4199)°  (33-4399)° , (37-2601)’

=11,96
7101 4199 4399 2601

Nous devons alors comparer cette valeur a la valewvée dans la table de la

distribution duy?.

Le nombre de degrés de libert@st donné par la formule suivante :
Df = (L-1)*(C-1) = (2-1)*(2-1) =1

ou L =le nombre de lignes du tableau 18 et Crolmbre de colonnes du tableau 18.

Ici, nous voyons que la significativité est de @,06lle est donc inférieure au seulil

a des 5%. Sous forme mathématique, la probabilité géarire : 0,001 = PXZle > 11,96)

[le calcul de cette statistique étant d’ailleursadi® au tout début de ce chapitre (section 2 :
Rappels de quelques concepts de base - point Sighdicativité (Sig.) ou p-value et les tests
d’hypotheéses]. Ici, nous rejetons I'hypothése H@dEpendance des variables avecégal a
5%. Il y a donc un lien entre les deux variablesussite du BACL1 et le fait d’avoir suivi plus

de 6 heures de mathématique dans le secondaire.

La deuxiéme ligne du tableau 20 représentenlaection de la continuité de Yates
« Cette correction consiste uniguement a réduinealaur absolue de chaque numérateur de

0,5 unité avant d’élever au carré » (Howell, 2Q0847). Ainsi, nous avons :

(82-7101-05)° (31-4199-05)* (33-4399-05)° (37-2601-05)°

=1090
7101 4199 4399 2601

-64-



Troisieme chapitre : Modeles, méthodes et tests statistiques

fuicam

We create the future

Le likelihood ratio ouy?de vraisemblance maximumdécoule d’un test qui calcule

la probabilité (ou vraisemblance d’occurrence) desnées quand I'hypothése nulle est vraie
ou quand I'hypothése alternative est vraie. « S ldonnées sont beaucoup plus
vraisemblables pour I'hypothése alternative que ptily nous serons tentés de rejeter HO. Par
contre, si les données sont presque aussi vraiabhabl selon HO que selon I'hypothese
alternative, nous serons tentés de maintenir H9apport de vraisemblance sert donc de base
a Il'évaluation de I'hypothése nulle. » (Howell, 3)0p.155). Quand il n'y a gu'une
dimension, la formule est la suivante :

effectifg,senss

2 =2% effectifs, . ..In
X (C-D z %bservels (effeCtiféttendus

« Cette valeur peut étre évaluée a l'aide de e tstandard dyy?avec C-1 degrés de

liberté. » (Howell, 2008, p.155).

Pour un tableau avec defectifsn.

1 ?

la formule est Iégérement modifiée :

eﬁECtif%bservéﬁ

) .
e =2 effectifs, e In -
X(L 1% C-1) z %bserve§ (eﬁeCtlfsdnendu§

i)] =11,89

2% [82 % IN(=22-) + 31 * IN(—on) + 33 * IN(—o°_) + 37 * In
7101 4199 4399 2601

En outre, différentes conditions d’utilisation demnt étre remplies avant d’effectuer un
2 . A , . . . . .
test du)( . En effet, I'échantillon doit étre aléatoire, lagulation de laquelle il provient doit

étre infinie ou pratiquement infinie et les efféctttendus doivent tous étre égaux au moins a
5.

2.2Variables explicatives quantitatives : comparaisons de moyennes

Le principe est le méme qu’énoncé précédemments(laparagraphe 1.1 variables
explicatives binaires : comparaisons de moyennrsgpé que les deux groupes dont la
moyenne est a comparer sont définis en fonctionddes valeurs prises par la variable

dépendante binaire (et non plus par la variabléicatpve).
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2.3 Variables explicatives qualitatives et quantitatives : régressions logistiques

Il peut y avoir différentes finalités dans l'utdiion de la régression logistique. Par
exemple, un buéxplicatif qui pousse a déterminer I'influence des factenmi@atifs sur la
variable a expliquer ou une finalip¥édictive qui a pour but de prédire I'appartenance a un

groupe.

La régression logistique est une méthode servarpbquer un lien de causalité entre
une variable a expliquer binaire et une ou un eb&eme variables explicatives. Elle veut

donc estimer la probabilité d’occurrence d’un éveest ou d’une appartenance a un groupe.

En outre, elle permet de résoudre certains protdéme pourraient se poser lors de
I'utilisation de la régression linéaire avec uneialsle dépendante binaire. Premiérement, la
régression linéaire dont la variable dépendante bastire peut fournir des valeurs de
probabilité inférieure a zéro ou supérieure a ua.q@i n'a pas de sens d'un point de vue
mathématique. De plus, dans le modele linéairet t@ccroissement de la variable
indépendante a un effet constant sur la variabberndante (nous pouvons dailleurs le voir

intuitivement grace a sa représentation graphiguest une droite).

Si nous représentons graphiqguement, avec les demteékannée 2008-2009 pour les
sciences de gestion et ingéniorat de gestion, dpgetion des étudiants ayant réussi leur
premiere année de bachelier en fonction des pobtenus au passeport mathématique, nous
voyons se dessiner la forme d’'une courbe en «&xeepté la valeur de 5/20 ou un étudiant
sur les 4 que comporte le groupe (25%) a réussB#dil, ce qui n'est pas représentatif).

-66-



Troisieme chapitre : Modeles, méthodes et tests statistiques

fuicam

We create the future

Nuage de points

- 1,00
©
*

g _ 080 e
2 %
% 3 0,60
= E 0,40
g ° 020 ¢ &
a C *
5.? 0,00 + oo oo oo .

0 5 10 15 20

Points au passeport mathématique (/20)

Figure 4 : Graphique de la proportion d’étudiants qui ont réussi leur BAC1 en fonction

des points au passeport mathématique

En effet, le modele de la courbe logistique présemefonction « S-shape »courbe
en S-sigmoide plutdt qu’une droite comme dans le modéle de sIype linéaire. Cette
courbe en S permet de n'obtenir que des valeurpises entre 0 et 1 car elle est limitée par
deux asymptotes horizontales. Ainsi toutes leswalent un sens.

Figure 5 : Graphique d’une courbe en « S »

Les conditions d’utilisation du modele sont lesvantes : les variables a expliquer
doivent faire partie de classes exhaustives et ellatuent exclusives et une absence de

multicollinéarité entre les variables explicatives nécessaire.

Le modelelLogit (de régression logistique) possede néanmoins geeldésavantages.

Ce n’est pas un modéle de régression linéaire dous ne pouvons pas l'estimer par la
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méthode des moindres carrés ordinaires. En owtee parametres du modele Logit sont

difficiles a interpréter de facon directe en conason avec ceux d’'une régression linéaire.

Ici, pour nos analyses, la méthode de régressigistigue choisie est I&orward
Stepwise(Likelihood Ratio). Avec cette méthode de sélettmogressiveascendante pas a
pas (ou régression par sélection), a chaque étapeodéle, le logiciel SPSS fait entrer dans

I'équation la variable la plus significative (lauglcorrélée avec la variable dépendante).

En outre, une variante du Logit est le mod@tebit (ou Normit). Cette méthode est
tres proche du Logit mais utilise une fonction épartition de la loi normale centrée réduite

pour calculer les probabilités.

En plus des deux autres ouvrages de référencepcéégédemment, la théorie de cette
partie s’inspire de :
« TENENHAUS M. (2007), #Méthodes pour décrire, expliquer et prévejrParis, Ed.
Dunod

Tout d’abord, nous posons P(y = 1) m(x : Ja probabilit¢é d'occurrence de

'évenement a expliquer (comprise entre 0 et 1urRa régression logistique simple cette
probabilité est définie par la fonction suivante :

1 e(ﬁo +Bix)

() =P (y=1)= =
=P =D = G ]~ 1y el

De la, découle que :

1
L-7() = T
et
n(X)  _ s
1- 1(x)
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n(X)

1- 1(x)

la non réalisation de I'événement.

est appelé ledds ratio qui est le ratio de la réalisation de I'événenyzant

Le modele prend ensuite le logarithme népériendtis oatio (log odds fogit) :
n(x)
1- 71(X)

Ainsi la relation entre la probabilitgz(x &t les variables indépendantes est non

log ( )= By + Bix

linéaire tandis que la relation entre le logitest Variables indépendantes est linéaire.

Le modéle Logit peut s’estimer grace a la méthadendximum de vraisemblance

Cette méthode consiste a chercbgret b, en maximisant la vraisemblance des paramétres.

Ainsi, nous définissons tout d’abord wraisemblanceV :

v rJ )" * L= 7% )]

Ensuite, nous prenons le logarithme de la vraisanda que nous désirons maximiser.

La maximisation du logarithme de vraisemblance [ikgjihood) est reprise dans la formule :

Max In (V) = [y, *In(z(x) + A= y) * In@= 7(x)]

Nous annulons les dérivées partielles de la foncpour la maximiser et ainsi

estimers, etp,. Les conditions sont les suivantes :

i[yi - 7(x)] =0 eti[xi(yi - n(x))|=0

Il faut également considérer les conditions d@sdwrdre. Dans notre cas, la dérivée

doit étre négative pour obtenir un maximum.
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Utilisons un exemple chiffré pour expliquer le miadbgistique simple. Dans celui-
ci, la variable dépendante binaire dReussite_anneeet la variable indépendante est
Passeport_moy_ 20Reéalisons cette régression pour les étudiantscamces de gestion et

ingéniorat de gestiorQfient = 1) avec la base de données de I'année 2008-2009.

Le tableau ci-dessous, nous donne les coefficidaté&a constante et de la variable

explicative.

Variables in the Equation

B | SE | wad | Df | Sig. | Exp(B)

Step 1% Passeport_moy_20 ,365| ,075| 23,436 1| ,000f 1,440

Constant -5,325| 1,062| 25,143 1| ,000 ,005

a. Variable(s) entered on step 1: Passeport_moy_20.

Tableau 21 : Tableau SPSS — Coefficients des variables de la régression logistique simple
Des lors, nous pouvons écrire le logit :

log (LL]T)(‘))O) = B, +fx =- 5,325+ 0,365 * x =

- 5,325 + 0,365 * (Passeport_moy_20)

Par exemple, si I'étudiant a obtenu 15/20 au pastepathématique :

log (ﬂ) =-5,325 + 0,365 * 15 = 0,15
1- 71(X)

e%1°= 1161834243
n(x) = P(y = 1) = 1,161834243/ (1+1,161834243) = 0,5374

La probabilité que I'événement se réalise (quettiediant réussisse) est de 0,5374.

Les hypothéses que nous cherchons a accepteruarrafpartir de ces tests sont les

suivantes :
« HO: 5, =0
e H1:5 %20
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Deux tests ont été réalisés sur les parametregestede Wald et celui du rapport de

vraisemblance.
« Testde Wald

Le test de Wald (dans le tableau 21) - test sur les paraméfigt 5, (comme les

tests de Student) - se calcule avec la formuleasiéy:

b’ _ (0365° =23,68
s (0079

La statistique de Wald a pour but de tester lardmrtion individuelle des différentes

variables. Cette statistique est supérieure aluvauy; , . trouvée dans la table gtant le

av=1

nombre de degrés de liberté). En outre, nous voyues la significativité est de 0,000,

inférieure au seuil des 5%. Le paramgtreest donc bien différent de 0.
» Test du rapport de vraisemblance

Le test du rapport de vraisemblanceest également un test sur le paramégirelLe

premier tableau (tableau 22) reprend la valeur2deog Likelihood pour le modele complet
gui comprend la constante et la variaBesseport_moy_ 2Qandis que le tableau 23 présente

la valeur du modéle incluant uniquement la constant

Model Summary

Step -2 Log likelihood Cox & Snell R Square Nagelkerke R Square

1 156,777° ,220 ,298

a. Estimation terminated at iteration number 5 because parameter estimates changed by less than

,001.

Tableau 22 : Tableau SPSS — Tableau résumé pour le test du rapport de

vraisemblance pour la régression logistique simple
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Model Summary

Iteration -2 Log likelihood

Step O 1 192,319

Tableau 23 : Tableau SPSS — Test du rapport de vraisemblance pour la régression logistique simple

La formule duratio de vraisemblance(Likelihood ratio) est la suivante :

- 2 *log (vraisemblance) = - 2LL

X° =[-2log(V(8B,, B)] -[-2log(V (B,)] = - 156,777 - (-192,319) = 35,54

Omnibus Tests of Model Coefficients

Chi-square df Sig.

Step 1
Model 35,541 1 ,000

Tableau 24 : Tableau SPSS - Test du rapport de vraisemblance pour la régression logistique simple

Ici, nous testons I'hypothese H@:=0. La significativité étant inférieure a 5%, nous

pouvons conclure que |8, est différent de 0, ce qui confirme le test de dVval

Pour expliquer la valeur 192,319 (tableau 23) cpiila vraisemblance quand nous
considérons le modele uniquement avec la constartdes pouvons utiliser la formule
suivante :

n, In(n,) +n, In(n,) — nin(n) = 86* In(86) +57* In(57) -143* In(143 = -96,1589

et
-2*log(V(B,) = 2 * 96,1589 = 192,31
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Nous retrouvons également la valeur de - 96,15 dartableau SPSS calculant le Log

Likelihood (log de vraisemblance) uniquement paucdnstante.

Model if Term Removed

Variable Model Log Likelihood

Step 1 Passeport_moy_20 -96,159

Tableau 25 : Tableau SPSS — Vraisemblance

Pour mesurer la force de liaison des variablesis npouvons utiliser différentes

méthodes comme par exemple le R2 de Cox & Sndk &% de Nagelkerke.

e R2de Cox & Snell

Model Summary

Step -2 Log likelihood Cox & Snell R Square Nagelkerke R Square

1 156,777% ,220 298]

a. Estimation terminated at iteration number 5 because parameter estimates changed by less
than ,001.

Tableau 26 : Tableau SPSS — R de Cox&Snell

La formule durR? de Cox&Snellest la suivante :

2
< 2 192319 , 2 . 156777
n () () ()
Réox&sne“ :1_{ V(85,) } :1—e{ 1435 2 143" -2 } =0,220
V(B B)

Cette valeur est donc une mesure de la forceatsoh entre les variables y et x. Plus

cette valeur est élevée plus I'ajustement est bon.

* R2de Nagelkerke

2
2 — RCox&SneII — 022 —_ 022 —_
agelkerke — - - - 0!298
nageliere MaX( Réox&SneIl) 1- [V (ﬂo )]% 1- e[(i)*(%jm)}
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La signification duR? de Nagelkerke est proche de celle du coefficient de
détermination (R2) (voir le paragraphe sur la régian linéaire). Par exemple, un R2 de
Nagelkerke de 0,298 signifie que 29,8% de la vianatle la réussite est expliquée par les

facteurs conservés a la derniere étape du modagléed points au passeport mathématique).

Le tableau de classificationde la variable a expliquer est le suivant :

Classification Table *

Predicted

Reussite_annee
Observed 0 1 Percentage Correct
Stepl  Reussite_annee 0 72 14 83,7
1 28 29 50,9
Overall Percentage 70,6

a. The cut value is ,500

Tableau 27 : Tableau SPSS — Tableau de classification pour la régression logistique simple

Ce tableau reprend les taux de classement. En, édfetprédictions peuvent étre
différentes de la réalité de notre base de donh&epour notre exemple, 72 étudiants ont été
prédits en échec et sont réellement en échec. Ddr&tudiants ont correctement été predits
en échec. Ainsi, parmi tous ceux qui ont raté, &3[72 / (72+14)] des cas ont bien été
prédits et nous pouvons noter que ce taux est.élwéniveau de la réussite, le taux de
prédiction est un peu plus bas (50,9%). Cela saynifie sur les 57 étudiants (28 + 29) qui ont
réellement réussi, nous en avons bien prédit 28sDannexe 3 sont reprises les 143 données
de la base de données et nous avons détaillé fragotion pas a pas du Logit et ensuite des

probabilités observées.
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La régression logistique multiple est semblabla &bression logistique simple. La
seule différence est le nombre de variables explEssupérieur ou égal a 2. Le modele peut
s’écrire :

n(x)

log (1-—77()()) = Lo+ B+ BoX, +ot B X

Avec une probabilité d’'occurrence de I'évenemerkgliquer (comprise entre O et 1)
qui s’écrit :

1 e(ﬁ0+ﬁlxi+ﬁzxz+"'+ﬁl< X )
=P =) = it 11 14 gl B B i)

Le odds ratio vaut donc :

n(X) — eﬁo +BXa+BoXa ..+ B Xk

1- 11(X)

La maniére d’estimer les parameétres et les testsnguis pouvons ensuite effectuer

sont les mémes que ceux expliqués précédemmentgpmgression linéaire simple.

Nous avons pris comme exemple la méme variable aligeer binaire
Reussite_annee et comme variables explicativePasseport_moy 20 et Pourc, le
pourcentage obtenu par I'étudiant en fin de sedomd@parti selon trois catégories :

* 1:moins de 65% ;
* 2 :entre 65% et 75% ;
o 3:plus de 75%.

Nous voyons dans le tableau suivant qu’il y a détapes. A la premiére étape, la

variable la plus significative ed®asseport_ moy 20et ensuite la variabléourc entre

également dans le modele.
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Nous obtenons les estimations suivantes pour lesrgsres :

Troisieme chapitre : Modeles, méthodes et tests statistiques

Variables in the Equation

B S.E. Wald Df Sig. Exp(B)
Step 1° Passeport_moy_20 354 ,075 22,254 ,000 1,425
Constant -5,190 1,061 23,921 ,000 ,006
Step 2° Passeport_moy_20 ,337 ,076 19,608 ,000 1,400
Pourc ,878 ,352 6,217 ,013 2,406
Constant -6,724 1,287 27,286 ,000 ,001

a. Variable(s) entered on step 1: Passeport_moy_20.

b. Variable(s) entered on step 2: Pourc.

Tableau 28 : Tableau SPSS — Coefficients de la régression logistique multiple

Ainsi, a la deuxiéme étape, nous voyons que lesx deariables Pourc et

Passeport_moy_2@&ont significatives. L’équation peut donc s’écrire

A(x)
I ———)=-6,724 + 0,337 *x+ 0,878 *
09 () X %

Prenons un exemple, si un étudiant a 16/20 au padseathématique et entre 65% et

75% a la fin des secondaires (Pourc = 2) :

log (M) =-6,724+0,337*16 + 0,878 * 2 = 0,424
1- 71(x)

e%4%4= 1 52806
n(x) = P(y = 1) = 1,52806/ (1+1,52806) = 0,6044

La probabilité que I'événement se réalise (quettiediant réeussisse) est de 60,44%.
Nous constatons aussi une amélioration dans lejustt du modele. Par exemple, le

R2 de Nagelkerke a la deuxieme étape est meilleircglui de la régression logistique simple
qui était de 0,298.
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Model Summary

Step -2 Log likelihood Cox & Snell R Square Nagelkerke R Square
1 154,979% ,213 ,287
2 148,238% ,250 337

a. Estimation terminated at iteration number 5 because parameter estimates changed by less than ,001.

Tableau 29 : Tableau SPSS — Tableau résumé de la régression logistique multiple

Section 4 : Conclusion

Cette partie plus théorique s’est donc basée sar ed@mples didactiques pour
expliquer chaque tableau réalisé par le logiciebSPAiInsi, les résultats trouvés par la suite
auront une signification et le lecteur pourra réwvemn cette partie plus théorique pour

comprendre I'origine de chaque résultat.
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Quatrieme Chapitre: Présentation des
données

Cette partie assez courte a pour but, tout d’abarghrésentation des données et de
leur collecte ainsi que l'organisation pratique ldebase de données. Ensuite, une analyse
descriptive des données est proposée. Le lectetiapesi se faire une idée de I'évolution des

données sur deux ou trois ans.

Section 1 : Construction de la base de données

La base de données peut étre divisée en deux paroe Annexe 1 et Annexe 2].
L'une reprend les étudiants des FUCaM qui étaianpremiere année de bachelier au cours
de I'année académiqu2008-2009et I'autre contenant les étudiants en premiere artde
bachelier durant I'année acadéemiqp@09-2010 Ces données proviennent de différentes
sources. La premiére est une fiche sociologiquepliendébut octobre lors du passeport
mathématiqu® Cette fiche contient des informations sur I'Abjerientation, le fait d’avoir
doublé une année en secondaire, le nombre d’hderesathématique suivies en secondaire.
Tous les étudiants de premiere année de bachdierc (les 5 orientations proposées aux
FUCaM) ont passé ce passeport. Une seconde sassenmble les données concernant les
personnes présentes aux cours d’été. Ces cours sestinés a préparer I'étudiant aux études
universitaires. Le programme de ces séances cerdistine révision des connaissances en
mathématique, en une formation aux techniqueside ge notes et de gestion du temps ainsi
qu'en deux cours de BA€2. Une troisiéme source provient des résultatssdssions de juin

et/ou de septembre et de données transmises ganitigtration des études.

8 Le passeport mathématique a pour but d’évalugsriequis en mathématique et de mettre en placéap
suite, des séances de monitorat si cela s'aveesgéice.
http://www.fucam.ac.be/view.php3?include=1004668&3¥1 376&print=] page consultée le 17/03/2011, html

o http://www.fucam.ac.be/view.php3?include=1890&p&@855&print=Q page consultée le 17/03/2011, html
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Les variables de la base de données peuvent pagies en trois catégories : le profil
de I'étudiant, le parcours scolaire de I'étudiavarat son entrée a l'université et le parcours

scolaire de I'’étudiant universitaire.

Les différentes variables utilisées lors des amalgtatistigues sont présentées dans les

tableaux ci-dessous.

1. Profil de I'’étudiant

Sexe Genre de Variable 1: Masculin
I'étudiant qualitative 2 : Féminin

nominale (binaire)

Annee_naissance| Année de Variable
naissance quantitative

échelle de rapport

Age Age de Variable
I'étudiant quantitative

échelle de rapport

Mere Dernier Variable 1: Néant
diplome qualitative 2 : Primaire
obtenu par la | nominale 3 : Secondaire inférieur
mere de 4 : Secondaire supérieur
I'étudiant 5 : Supérieur
6 : Universitaire
Mere_regroup Regroupement Variable 1: Regroupement des
des catégories| qualitative catégories néant, primaire

nominale et secondaire inférieur

2 : Catégorie secondaire
supérieur

3 : Regroupement des
catégories supérieur et

universitaire
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Pere Dernier Variable 1: Néant
diplome qualitative 2 : Primaire
obtenu par le | nominale 3 : Secondaire inférieur
pére de 4 : Secondaire supérieur
I'étudiant 5 : Supérieur
6 : Universitaire
Pere_regroup Regroupement Variable 1: Regroupement des

des catégories

gualitative

catégories néant, primaire

nominale et secondaire inférieur
2 : Catégorie secondaire
supérieur
3 : Regroupement des
catégories supérieur et
universitaire
Bourse L’étudiant a-t- | Variable 0: Non
il une bourse ?| qualitative 1: Oui
nominale (binaire)
Kot L’étudiant a-t- | Variable 0: Non
il un kot sur le | qualitative 1: Oui
campus ? nominale (binaire)

Tableau 30 : Tableau de présentation des données — Profil de I’étudiant

2. Parcours scolaire de I'’étudiant avant I'’entrée a 'université

Filiere

Filiere que

I'’étudiant a suivie

durant ses études

secondaires

Variable qualitative

nominale (binaire)

1: Général
2 : Autre (technique ou

artistique)
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Heures_math Heures de cours | Variable quantitative| 0 : Oh
de mathématique | échelle de rapport | 1:1h
suivies en 2:2h
secondaires par
semaine 10 :>9h
math6h L’étudiant a-t-il Variable qualitative | 0: Non
suivi au moins 6h | nominale (binaire) 1: Oui
de mathématique
durant les
secondaires ?
Pourc Pourcentage Variable qualitative | 1: < 65%
obtenu par ordinale 2 :65% a 75%
I'étudiant a la 3:>75%
sortie des études
secondaires
Sec Année ou Variable qualitative | 1: n (année
I'étudiant a nominale d’inscription en BAC1
terminé ses études = année de fin de
secondaires secondaire)
2:n-1
3:n-2
4:n-3
5: Avant (n - 3)
6 : Pas diplémé
Redoubl L’étudiant a Variable qualitative | 1: Non
doublé une annéel nominale (binaire) | 2 : Oui
dans le secondaire
Cours_ete L’étudiant a-t-il Variable qualitative | 0: Non
suivi les cours nominale (binaire) 1: Oui

d’été proposés aux
FUCaM ?

Tableau 31 : Tableau de présentation des données — parcours scolaire de I’étudiant avant son entrée a l'université
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3. Parcours scolaire de I’étudiant universitaire

Présentation des données

Orient Orientation choisie | Variable qualitative| 21 : Ingénieur de
par I'étudiant nominale gestion
22 : Sciences de
gestion
23 : Sciences
politiques
24 : Sciences
humaines et sociales
25 : Information et
communication
Option Regroupement des | Variable qualitative| 1 : Regroupement
orientations nominale (binaire) | ingénieur de gestion
et sciences de gestion
2 : Regroupement
sciences politiques,
sciences humaines e
sociales et
information et
communication
Bisseur L’étudiant Variable qualitative| 1 : Non
recommence (bisse) nominale (binaire) | 2 : Oui
son année
Passeport._moy 20 | Cote obtenue par | Variable
I'étudiant lors du quantitative échelle
passeport de rapport
mathématique (/20)
Reussite_annee Réussite de Variable qualitative| 0 : Non
I'étudiant de sa nominale (binaire) | 1 : Oui

premiere année de

bachelier
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Moyenne_global_100| Cote maximale Variable

obtenue par quantitative échelle
I'étudiant soit en juin de rapport

soit en septembre
(/100)

Tableau 32 : Tableau de présentation des données — Parcours scolaire de I’étudiant universitaire

Section 2 : Présentation descriptive des données

Dans cette partie sont repris, sur graphiquesretapéeaux, des fréquences et résultats
qui montrent I'évolution de différentes variablegr grois ans. Cette analyse statistique

permet, entre autres, d’avoir une idée de I'’évotuties données.

Facteur : Orientation

@ Orient = 1 (sciences de gestion

Pourcentage et ingéniorat de gestion)

m Orient = 2 (sciences politiques,
sciences humaines et
information et communication)

2007-2008 2008-2009 200901

Année

Figure 6 : Evolution du facteur Orientation

Sur ce graphique, nous voyons la répartition dubre d'étudiants par orientation. En
moyenne, 60% des étudiants prennent les optioeaces de gestion et ingéniorat de gestion,

20% sciences politiques et 20% sciences humainedawation et communication.
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1. Pour les sciences et ingéniorat de gestion (Orient = 1)

1.1Nombre de filles et de garcons

Facteur : Sexe

100% - O Filles
80% -
60% -
40%
20% -

0%

m Gargons

Pourcentage

2007-2008 2008-2009 2009-2010

Année

Figure 7 : Evolution du facteur Sexe

Sur ce graphique, nous voyons clairement qu'il ynanombre supérieur de gargons
inscrits en BAC1 pour I'orientation sciences detigeset ingéniorat de gestion et cela, pour

les trois années.

1.2Age

Facteur : Age

Pourcentage @ 18 ans ou moins

m 19 ans ou plus

2008-2009 2009-2010

Année

Figure 8 : Evolution du facteur Age

Nous voyons qu’en 2009-2010, un peu plus de laiédées étudiants avaient plus de
18 ans en BACL.

-84-



Quatrieme chapitre : Présentation des données

3

fucam
We create thelfuture
1.3 Bisseur
Facteur : Bisseur
Pourcentage
@ Bisseur
® Non bisseur

2007-2008 2008-2009 2009-2010

Année

Figure 9 : Evolution du facteur Bisseur

En 2009-2010, il y avait 20% d’étudiants qui reco@mcaient leur premiere année de

bachelier.

1.4 Cours d’été

Facteur : cours d'été

70%:-

60%:- o6% 64%

50%:
Pourcentage 40%(" a1

30%:- O Participation aux cours

20%. d'été

® Non participation
10%

0%

2007-2008 2008-2009 2009-2010
Année

Figure 10 : Evolution du facteur cours d’été
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La participation aux cours préparatoires d’'étéréefnent évolué : la participation est
passée de 40% des étudiants a, en moyenne, 65%ta@pation pour les années 2008-2009
et 2009-2010.

1.5Heures de mathématique

Facteur : heures de mathématique

Pourcentage -
@ 5h ou moins

MW 6h ou plus

2007-2008 2008-2009 2009-2010
Année

Figure 11 : Evolution du facteur heures de mathématique

La proportion n’évolue pas sensiblement sur leis tinnées.

2. Pour les sciences humaines, sciences politiques et information et

communication (Orient = 2)

2.1Nombre de filles et de garcons

Facteur : Sexe

80%-

60%-1
Pourcentage 9 - 48% :
weemase ol A -ﬁ -l B Files
0% m Gargons

2007-2008 2008-2009 2009-2010

Année

Figure 12 : Evolution du facteur Sexe

Pour les années 2007-2008 et 2009-2010, il y agdugarcons que de filles pour les
options sciences politiques, sciences humainesf@tmation et communication méme si la

proportion filles-gargons reste quand méme proasesd-50.
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2.2Age

Facteur : Age

70% -

50% - 46%
Pourcentage 30% 4 ﬂ -. @ 18 ans ou moins

m 19 ans ou plus

2008-2009 2009-2010
Année

Figure 13 : Evolution du facteur Age

Nous voyons gu'’il y a plus d’étudiants qui ontglle 19 ans que d’étudiants ayant 18

ans ou moins et cela, pour les deux années.

2.3 Bisseur

Facteur : Bisseur

90%-
80%-
70%-1
60%-1
50%-
40%-
30%-1
20%-1
10%-

Pourcentage O Bisseur

® Non bisseur

0%-

2C07-200¢ 200¢-2009 20-201C

Année

Figure 14 : Evolution du facteur Bisseur

Le pourcentage d’étudiants qui bissent leur BA&tfaible : méme s'il passe de 11%
a 29% entre 2007-2008 et 2008-2009, il retombela & 2009-2010.
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2.4 Cours d’été

Facteur : cours d'été

Pourcentage @ Participation aux cours d'été

m Non participation

2007-2008 2008-2009 200010

Année

Figure 15 : Evolution du facteur cours d’été

Tout comme pour les sciences de gestion et ingénide gestion, le nombre de

participants aux cours d’été augmente avec leseanné

Pour conclure cette partie, nous voyons des éwisitdans les données sans pouvoir
conclure a un changement radical d'une tendanag:-&e le facteur « cours d'été » est-il le
critere le plus encourageant dans son changemenhaws voyons un réel intérét des

étudiants pour cette activité.
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Cinquieme chapitre: Reésultats des
analyses statistiques

Maintenant que les differentes méthodes d'invasitgs statistiques sont connues
grace au chapitre 3 et que la base de donnéespaééiéée dans le chapitre 4, il nous reste a
appliguer ces méthodes a notre base de donnéed'amalyse pratique des résultats. Dans
cette cinquieme partie, nous présenterons donésedtats en ayant soin de diviser ceux-ci en
deux selon l'orientation choisie par I'étudiant.n8i, nous aurons deux subdivisions : les
résultats pour les sciences et ingéniorat de gestoceux pour les sciences politiques,
humaines et information et communication. Toustdsdeaux ayant permis d’amener aux
résultats et conclusions sont repris dans les aspar orientation, titre des paragraphes et

années.

Section 1 : Pour les sciences et ingéniorat de gestion (Orient = 1)

1. Facteurs influencant la moyenne globale obtenue en fin de BAC1

(Moyenne_global_100)

La variable a expliqgueMoyenne_global_100reprendia cote maximale obtenue par

I'étudiant en juin ou en septembre (/100).

1.1 Comparaison des moyennes

Une comparaison des moyennes des résultats de fin 1 année
(Moyenne_global_10Den fonction du genre de I'étudiai@gxe est effectuée grace a un test

en T de Student.
_89_
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* Pour 2008-2009 [Annexe 4]

Group Statistics

Sexe N Mean Std. Deviation Std. Error Mean
IMoyenne_global_100 1 124 34,736 29,458 2,645
2 58 45,944 28,365 3,724

Tableau 33 : Tableau SPSS — Statistiques descriptives de la variable
Moyenne_global_100 pour I'année 2008-2009

A partir de ce tableau ou la variat$exe= 1 pour les garcons &exe= 2 pour les
filles, nous constatons que les moyennes sontr@egselon le genre de I'étudiant. De fagon
intuitive, il semble donc y avoir une différencerenles résultats de fin de premier bachelier
des filles et des garcons en faveur des filles Mala doit étre vérifié grace au test en t de
Student (test d’égalité des moyennes).

Independent Samples Test

Levene's Test for

Equality of Variances |t-test for Equality of Means

95% Confidence
Interval of the
Difference
Sig. (2- |Mean Std. Error
F Sig. T df tailed) Difference |Difference |Lower |Upper
IMoyenne_global_100 Equal variances §2,751 ,099 -2,42 |180 ,017 -11,208 4,632 -20,348 |-2,068
assumed
Equal variances -2,453 |115,41 |,016 -11,208 4,568 -20,257 |-2,159
not assumed

Tableau 34 : Tableau SPSS - Test d’indépendance des moyennes pour la variable

Moyenne_global_100 pour I'année 2008-2009

La statistique T du test d’égalité des moyennes vaut -2,420 aver probabilité

critiqgue associée de 0,017 qui est inférieure &GXi%eés.
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Ainsi, pour 'année 2008-2009 et pour les optiociersces de gestion et ingéniorat|de
gestion, I'hypothese HO d’égalité des moyennesrgstée. Il existe donc une différence
statistiquement significative entre les résultatdie de premiere année de bachelier chez les
filles et chez les gargons en faveur des filles.

e Pour 2009-2010 [Annexe 5]

Pour I'année 2009-2010, les moyennes sont de 385pbur les garcons et de
46,339% pour les filles. A premiere vue, la difffze semble significative. Grace tst de
Leveng nous acceptons I'égalité des variances et vogaeda statistique de Student est de -

2,196 avec une probabilité critique de 0,029.

Pour I'année 2009-2010, il existe donc une difféeestatistiquement significative

entre les résultats en fin de premiere année deehacchez les filles et chez les garcons.

e Conclusion

Le facteur «genre de I'étudiant» est un critere significatif pour expliquer la

moyenne globale des points obtenus en fin de preraitnée de bachelier.

Nous avons réalisé une comparaison des moyennegsidsats de fin de®f année

(Moyenne_global_10pen fonction de la variablmath6h.

* Pour 2008-2009 [Annexe 6]

Grace aux tests réalisés avec le logiciel SPSSs pouvons dire qu'il existe une
différence significative entre les moyennes desltés globaux de BAC1 des étudiants ayant
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suivi six heures de mathématique ou plus dansdenskaire et les autres. Cette différence

étant, en faveur des étudiants ayant un plus grantbre d’heures de mathématique.

Ainsi, pour I'année 2008-2009, il existe une difféce statistiguement significative
entre les résultats en fin de premiére année deebacen faveur des étudiants ayant suivi|six

heures de mathématique ou plus dans le secondaire.

e Pour 2009-2010 [Annexe 7]

En ce qui concerne I'année 2009-2010, les résultats dans le méme sens qu’en
2008-20009.

* Conclusion

Tout comme, le genre de I'étudiant, le facteunath6h » est un critere significatif

pour expliquer la moyenne globale des points olst@mufin de premiére année de bachelier.

La variable «Bisseur» est une variable binaire qui prend la valeur 2ésudiant
recommence sa premiere année de bachelier et lsin@teur 1. Ce test de comparaison des
moyennes a pour but de comparer les moyennes dedtaté de fin de °* année
(Moyenne_global_10) pour les étudiants qui recommencent leur anBées€urn ou ceux

qui suivent les cours pour la premiére fois (na@séur).
* Pour 2008-2009 [Annexe 8]
Alors que la revue de la littérature nous dit qee dtudiants qui doublaient leur année

en 2003-2004 dans la méme orientation réussissai@atix que la moyenne (Van
Campendhoudt & al., 2008), les résultats des f@ts notre base de données pour I'année
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2008-2009 montrent le contraire. Il n'y aurait pas différence significative entre les

moyennes des résultats de fin de BAC1 des étudidbitsseurs » et des « non bisseurs ».

Ainsi, pour I'année 2008-2009, il n'existe pas d#édence significative entre les
résultats en fin de premiere année de bacheliegttieéants redoublants et de ceux suivant les

cours pour la premiere fois.

e Pour 2009-2010 [Annexe 9]

Pour I'année 2009-2010 par contre, la difference deyennes des résultats en fin de

BAC1 est significative. Ce qui rejoint les concluss de la revue de la littérature.

Pour 'année 2009-2010 et les options scienceseddogy et ingéniorat de gestign,
'hypothese HO d'égalité des moyennes est rejetéeexiste donc une différence
statistiquement significative entre les résultatsfie de premiére année de bachelier des
étudiants ayant doublé et des autres. Cette diféérest en faveur des étudiants « bisseurs ».

La moyenne des résultats globaux en fin de BACZekstdifférente si I'étudiant a
participé aux cours d’été proposés par les FUCablidgeptembre de celle d’'un étudiant qui

n’y aurait pas pris part ?

* Pour 2008-2009 et 2009-2010 [Annexes 10 et 11]

Dans les résultats du logiciel SPSS, nous voyoris yj@ une différence dans les

moyennes en faveur des étudiants qui ont partaupécours d’'été.

Pour les années 2008-2009 et 2009-2010 et pouspisns sciences de gestion|et
ingéniorat de gestion, il existe donc une difféeeesgnificative entre les résultats en fin|de

premiere année de bachelier des étudiants ayaidiparaux cours d’éte et les autres.
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e Conclusion

Le critere « cours d’été », a savoir la participatdes étudiants début septembre a la
semaine propédeutique pourrait étre un critereifsigtif pour expliquer la moyenne globale
des points obtenus en fin de premiere année desli@ctSelon moi, cela pourrait s’expliquer
également par la motivation que les étudiants givesit les cours d’été ont, avant méme

'entrée a 'université (cela étant détaillé plus@ement dans I'apercu de la littérature).

Le fait d’avoir doublé durant les années secondatgait-il des conséquences sur la
moyenne des étudiants en fin de BAC1 ? Le test$tddent compare les moyennes de deux

groupes d’étudiants.

* Pour 2008-2009 [Annexe 12]

Nos résultats vont dans le méme sens que ceux eda de la littérature. En effet,
pour notre base de données reprenant I'année 2WIRB-A y a une différence significative
dans les moyennes des résultats fin de BACL1 erufades étudiants n’ayant pas doublé

d’année durant leurs études secondaires.

Ainsi, pour 'année 2008-2009 et pour les optiociersces de gestion et ingéniorat|de
gestion, nous pouvons voir qu’il existe une différe significative entre les résultats en fin/de
premiére année de bachelier des étudiants ayabtéldurant leurs études secondaires et les
autres. Cette différence est en faveur des étugidayant pas doublé.

e Pour 2009-2010 [Annexe 13]

Les conclusions vont dans le méme sens que l'a088-2009. Le critéere du
redoublement durant les années de secondaire efstcteur significatif pour expliquer la
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moyenne globale des points obtenus en fin de premaiénée de bachelier et cela en faveur

des étudiants n’ayant pas doublé.

Ce critére «Pourc » est divisé en trois catégories : les étudiapgstamoins de 65%
(Pourc = 1), ceux ayant obtenu entre 65% et 73%6ufc = 2) et ceux ayant plus de 75%
(Pourc = 3). Nous utilisons dés lors une analyse de tjymeva pour réaliser un test
d’indépendance entre la variable résultats de diri’tf année Noyenne_global_10) et les

résultats en fin de secondaifo(rc).
* Pour 2008-2009 [Annexe 14]

Pour I'année 2008-2009, le test de I'analyse ANO&&A détaillé precédemment dans

la partie théorique (voir le paragraphe sur lesgamnaisons de moyennes).

Ainsi, pour I'année 2008-2009, nous pouvons comclgu’il existe des différences
significatives entre les résultats obtenus en &mpemiere année de bachelier des étudiants
ayant des pourcentages différents en fin de seaendas étudiants ayant plus de 75% en| fin

de secondaire ont une moyenne supérieure en BAGH par rapport aux autres.

e Pour 2009-2010 [Annexe 15]

Dans l'analyse de la base de données 2009-201testale Levene assume |'égalité
des variances. L'analyse Anova révele qu’il y a diff@rences entre les résultats obtenus a la
fin de la premiére année de bachelier en fonctiompalurcentage obtenu a la fin des études
secondaires. En outre, le test post-hoc de Scineffietre que seuls les étudiants ayant un
pourcentage compris entre 65% et 75% et ceux ayaahu plus de 75% en fin de secondaire

ont une difféerence de moyenne significative.
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Pour I'année 2009-2010 et pour les options sciemtegestion et ingéniorat de
gestion, les étudiants ayant plus de 75% en fin sdeondaire ont une moyennpe
significativement supérieure en fin de BAC1 parpap a celle des étudiants ayant des
résultats compris entre 65% et 75% en fin de sexiond

* Pour 2008-2009 [Annexe 16]

Ce test comprend deux groupes, les étudiants dpaanhs ou moins et les étudiants
ayant 19 ans ou plus. Grace aux tests SPSS, noeptans I'hypothése des variances égales

pour una de 5% et nous rejetons I'’hypothese nulle d’égalé@e moyennes.

Ainsi, 'hypothése HO d’égalité des moyennes egttée. Il existe donc une différence
statistiguement significative entre les résultatdie de premiere année de bachelier pour les
étudiants ayant 18 ans ou moins et ceux de 19 amdus. Cette différence est en faveur|de

ceux ayant 18 ans ou moins.

* Pour 2009-2010 [Annexe 17]

Les conclusions sont semblables a celle de 'a@068-2009.

[Annexes 18 et 19]

Pour les années 2008-2009 et 2009-2010 et pouspisns sciences de gestion|et
ingéniorat de gestion, il nexiste pas de diffeesagnificative entre les résultats en fin|de

premiére année de bachelier pour les étudiantg ayarbourse et les autres.
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* Pour 2008-2009 [Annexe 20]

Pour I'année 2008-2009, I'hypothése HO d’égalité dwyennes est rejetée. Il exi

donc une différence statistiquement significatiméres les résultats en fin de premiére an

de bachelier pour les étudiants ayant un kot swatepus et ceux qui n’en n'ont pas. Ce

différence est en faveur de ceux ayant un kot.

ste
hée
b{te

* Pour 2009-2010 [Annexe 21]

Pour les années 2009-2010, il n’existe pas derdiifée significative entre les résult:

en fin de premiere année de bachelier pour lesasttedayant kot sur le campus et ceux

n’en n’ont pas.

Ats

qui

Tableau des facteurs influencant la moyenne glofyalién de BAC1 pour les sciences

et ingéniorat de gestion :

2007-2008
(mémoire d’A.

Schatteman)

2008-2009

2009-2010

Genre de I'étudiant

Différence en faveur

des filles

Différence en faveur

des filles

Différence en faveur

des filles

Heures de
mathématique en

secondaire

Différence en faveur
de ceux qui ont suivi

au moins 6h

Différence en faveur
de ceux qui ont suivi

au moins 6h

Différence en faveur
de ceux qui ont suivi

au moins 6h

Cours d'été

Différence en faveur
de ceux qui y ont

participé

Différence en faveur
de ceux qui y ont

participé

Différence en faveur
de ceux qui y ont

participé
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« Bisseur »

Pas de différence

Pas de différence

Différence en faveur

des bisseurs

Redoublement dans

secondaireRedoubl)

eNon disponible

Différence en faveur
de ceux qui n'ont pas
doublé

Différence en faveur
5de ceux qui n'ont pas

doublé

\°24

Pourcentage en find

pDifférence en faveur

Différence en faveur

Différence en faveur

secondaire de ceux qui ont plus| de ceux qui ont plus| de ceux qui ont plus
de 75% comparés | de 75% comparés | de 75% comparés a
aux autres aux autres ceux qui ont entre

65% et 75%

Kot Différence en faveur | Différence en faveur | Pas de différence
de ceux qui ontun | de ceux qui ont un
kot kot sur le campus

Bourse Pas de différence Pas de différence Pagféleedce

Age Non disponible Différence en faveur| Différence en faveur

de ceux qui ont 18

ans ou moins

de ceux qui ont 18

ans ou moins

Tableau 35 : Tableau récapitulatif des facteurs influengant la moyenne globale en

La premiéere colonne de ce tableau a été reprisaéoire d’A. Schatteman. De ce

fin de BAC1 pour les années 2008-2009 et 2009-2010

tableau, nous pouvons conclure que les facteurpliesliés a la moyenne en fin de BAC1

pour les sciences de gestion et ingéniorat deagestint : le genre de I'étudiant, les heures de

mathématique dans le secondaire, la participation aurs d’été, le fait de ne pas avoir

doublé durant le secondaire, le pourcentage eddfisecondaire et 'age de I'étudiant. Le fait

de posséder un kot sur le campus pourrait ausscétrsidéré comme relativement favorable

aux résultats obtenus en fin de BACL.
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1.2 Corrélation linéaire

* Pour 2008-2009
La corrélation permet de voir si deux variables mjiatives sont liées I'une avec

l'autre. Il faut cependant rester conscient quedaélation entre deux variables ne démontre

pas la présence d’'un lien de causalité entre aesbles (Galand, 2005).

Correlations

Moyenne_global_100| Passeport_moy_20 heures_math

Moyenne_global_100 Pearson Correlation 1 515" 268"

Sig. (2-tailed) ,000 ,001

N 183 143 165

Passeport_moy_20 Pearson Correlation 515" 1 486"

Sig. (2-tailed) ,000 ,000

N 143 143 140

Iheures_math Pearson Correlation 268" 486" 1
Sig. (2-tailed) 001 ,000

N 165 140 167

**_Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

Tableau 36 : Tableau SPSS — Tableau de corrélations linéaires pour I'année 2008-2009

Dans le tableau ci-dessus, une relation positivie f®,5 < r < 0,8) est montrée pour

les variablesPasseport_moy_ 20et Moyenne_global_100(0,515) et quasiment forte pour

Passeport_moy_2@theures_math(0,486).
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* Pour 2009-2010

Correlations

Moyenne_global_100| Passeport_moy_20 heures_math

Moyenne_global_100 Pearson Correlation 1 507" 237"

Sig. (2-tailed) ,000 003

N 168 130 155

Passeport_moy_20 Pearson Correlation 507" 1 583"

Sig. (2-tailed) ,000 ,000

N 130 130 124

Iheures_math Pearson Correlation 237" 583" 1
Sig. (2-tailed) ,003 ,000

N 155 124 155

**_Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

Tableau 37 : Tableau SPSS — Tableau de corrélations linéaires pour I’'année 2009-2010

Nous pouvons noter une relation positive forte (8,5 < 0,8) pour les variables
Passeport_ moy 20et heures_math (0,583) et pour la pairePasseport_ moy 20 et
Moyenne_globale 10@0,507).

1.3 Régression linéaire multiple : méthode « pas a pas »

« 2008-2009

Cette méthode, pas a pas, permet de garder a chlé&gpe la variable la plus
significative du modéle et d’ainsi, expliquer leemx possible la variable dépendante. La
méthode est itérative et elle s’arréte lorsque plusune variable n’est significative au seuil
des 5%. Les variables introduites a la premierpegtmnt :Sexe Filiere, Redoubl, Bisseur,

Mere_regroup, Pere_regroup Age, Pourc, heures_math
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Coefficients *

Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients

IModel IB Std. Error Beta T Sig.
1 (Constant) 4,237 8,624 ,491 ,624
Heures_math 6,63 1,601 ,338 4,14 ,000

2 (Constant) 30,505 12,25 2,49 ,014
Heures_math 5,504 1,604 ,280 3,432 ,001

Redoubl -15,6 5,303 -,240 -2,94 ,004

3 (Constant) 12,274 14,311 ,858 ,393
Heures_math 5,301 1,579 27 3,357 ,001

Redoubl -14,814 5,224 -,228 -2,836 ,005

Pourc 9,124 3,869 ,185 2,358 ,020

a. Dependent Variable: Moyenne_global_100

Tableau 38 : Tableau SPSS — Tableau des coefficients pour la régression linéaire multiple

A la troisieme étape, nous voyons que les troigabtes choisies sontheures_math

Redoubl etPourc. Nous pouvons, des lors, écrire I'équation linédie régression :

y =12,274 + 5,301 * x+ (-14,814) * x, + 9,124 * x,

Par exemple, un étudiant qui a eu 6 heures de matigtie durant ses études
secondaires, qui n’a pas doube@loubl = 1) et qui a eu, en fin de secondaire, entre 66%
75% Pourc = 2) aura théoriguement une moyenne en fin de ipreBAC de :

§ =12,274 + 5,301 * 6 + (-14,814) * 1 + 9,124 * 27 514%
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Model Summary

Std.  Error of the
IModel R R Square Adjusted R Square Estimate
1 ,338° 114 ,108 28,485
2 ,411° ,169 ,156 27,699
3 ,450° ,203 ,184 27,233

a. Predictors: (Constant), heures_math
b. Predictors: (Constant), heures_math, Redoubl

c. Predictors: (Constant), heures_math, Redoubl, Pourc

Tableau 39 : Tableau SPSS — Tableau de résumé du modele pour la régression linéaire multiple
Le R2, a la troisieme étape, est de 0,203. Nousvgmi dire que la variable
Moyenne_global_10Gest expliquée a 20,3% par les trois variablesiexies.

» 2009-2010

Dans le tableau ci-dessous, nous voyons qu'a ldrigoee étape, les variables

Redoubl, Bisseur, heures_math Pourc sont les plus significatives.

Coefficients *

Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients
Model B Std. Error Beta T Sig.
1 (Constant) 63,135 6,634 9,517 ,000
Redoubl -17,087 4,627 -,295 -3,693 ,000
2 (Constant) 49,056 9,154 5,359 ,000
Redoubl -17,248 4,567 -,298 -3,777 ,000
Bisseur 11,846 5,384 174 2,200 ,029
3 (Constant) 16,483 15,073 1,094 ,276
Redoubl -14,013 4,629 -,242 -3,027 ,003]
Bisseur 15,536 5,445 ,228 2,853 ,005
heures_math 3,994 1,486 222 2,687 ,008
4 (Constant) -4,692 17,749 -,264 792
Redoubl -13,074 4,589 -,226 -2,849 ,005
Bisseur 17,582 5,455 ,258 3,223 ,002
heures_math 4,189 1,470 ,233 2,851 ,005
Pourc 8,370 3,827 ,170 2,187 ,030

a. Dependent Variable: Moyenne_global_100

Tableau 40 : Tableau SPSS — Tableau des coefficients pour la régression linéaire multiple
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Des lors, I'équation peut s’écrire :

§ =-4,692 + (- 13,074) * x+ 17,582 * x,+ 4,189 * x,+ 8,370 * X,

Ainsi, un étudiant qui n’a pas doublé d’année dersecondaireRedoubl = 1) mais
gui recommence sa premiére année de bachdissdur = 2), qui a suivi 6 heures de
mathématique dans le secondalteures_math= 6) et avait entre 65% et 75%®durc = 2)

aura théoriguement une moyenne globale a la fiRAlel de :

§ =-4,602 + (- 13,074) * 1 + 17,582 * 2 + 4,188 % 8,370 * 2 = 59,272%

2. Facteurs influenc¢ant la réussite ou non de la premiere année de

bachelier (Reussite_annee)

La variable a expliquer Reussite_annee est binaire. Elle prend la valeur 1 lorsque

I’étudiant a réussi son année et 0 sinon.

2.1Test du Chi-carré de Pearson

* Pour 2008-2009

Pour voir s’il existe un lien entre deux variabtpslitatives, nous pouvons utiliser le
test d'indépendance du Chi-carré. Par exemplenaeis cherchons a savoir s'il existe un lien
entre, d’'une part, le genre de I'étudiaBexe= 1 pour les garcons 8exe= 2 pour les filles)
et, d’autre part, la réussite de la premiere ardedachelier Reussite_annee= 0 en cas

d’échec et égale a « 1 » en cas de réussite) adase de données 2008-20009.
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Reussite_annee * Sexe Crosstabulation

Count

Sexe
1 2 Total
JReussite_annee 0 82 30 112
1 42 28 70
Total 124 58 182

Tableau 41 : Tableau SPSS — Tableau croisé des effectifs observés pour les variables Reussite_annee et Sexe

Le tableau précédent montre la répartiion hommeie des effectifs observés.
Celui-ci compte 124 garcons pour 58 filles pourdpsions sciences de gestion et ingéniorat
de gestion. Ainsi, 82 garcons sur 124 au totakohbué (= 0,6613) et 30 filles sur 58 au total
ont échoué (= 0,5172). En outre, 112 personneg &exe confondu) ont échoué sur 182

personnes au total (= 0,6154).

Chi-Square Tests

Value Df Asymp. Sig. (2-sided) |Exact Sig. (2-sided) |Exact Sig. (1-sided)

IPearson Chi-Square 3,464 1 ,063

a. 0 cells (,0%) have expected count less than 5. The minimum expected count is 22,31.

Tableau 42 : Tableau SPSS - Test du Chi-carré de Pearson

Le test part de I'hypothése HO que les deux vaeml@exeet Reussite_annegesont
indépendantes, qu’elles n'ont pas de lien 'unecdiautre. Des lors, I'hypothese H1 est une

hypothése de dépendance (il y a un lien entredas dariables).

Le tableau ci-dessus montre une valeur du Chi Gier@earson de 3,464 avec une
probabilité associée de 0,063. L’hypothese HO estcdacceptée a 5%. Néanmoins, il faut
rester conscient qu’a un seuil d’acceptation de ,10%pothése aurait été rejetée. Il faut donc

étre critiqgue face a ce résultat et le nuancer.
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Ainsi, pour 'année 2008-2009 et pour les optiociersces de gestion et ingéniorat|de
gestion, nous acceptons I'hypothese HO d'indéperel@anun seuil de 5%. Deés lors, a 5%
(mais pas a 10%), les variables sont indépend#ntes de I'autre, le fait de réussir ou npn
n'a pas de lien avec le genre de la personne.

* Pour 2009-2010 [Annexe 22]

Pour I'année 2009-2010, la valeur du Chi-carré dar$on est de 5,977 avec une
probabilité critique de 0,014. Celle-ci est inféme au seuil de 5% et donc I'hypothése HO

d’'indépendance des variables est rejetée.

Pour 'année 2009-2010 et les options scienceseddogm et ingéniorat de gestign,
nous pouvons conclure qu’il y a un lien de dépendamtre la réussite en fin de BAC1 et le

genre de I'étudiant.

* Pour 2008-2009 et 2009-2010 [Annexes 23 et 24]

Pour les années 2008-2009 et 2009-2010, il y @ennde dépendance entre la réussite
en fin de BAC1 et le fait d’avoir suivi au moinhéures de mathématique dans le secondaire.

* Conclusion

Dans les deux années, il y a donc un lien de dépeed entre les variables
Reussite_anneetmath6h.
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» Pour 2008-2009 et 2009-2010 [Annexe 25 et 26]

Pour les années 2008-2009 et 2009-2010 et les ngptaziences de gestion (et
ingéniorat de gestion, il N’y a pas de lien de d€la@ce entre la réussite en fin de BACL1 et le

fait de recommencer son année.

[Annexes 27 et 28]

Pour les années 2008-2009 et 2009-2010 et les ngptaziences de gestion |et

ingéniorat de gestion, il N’y a pas de lien de dé€la@ce entre la réussite en fin de BACL1 et le

dernier dipldome obtenu par le pere de I'étudiant.

* Pour 2008-2009 [Annexe 29]

Pour I'année 2008-2009, il y a un lien de dépendamtre la réussite en fin de BAC1

et le dernier dipldme obtenu par la mére de I'étndi

e Pour 2009-2010 [Annexe 30]

Pour I'année 2009-2010, il n’y a pas de lien deedélance entre la réussite en fin|de

BACL1 et le dernier dipldme obtenu par la mére dautliant.
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* Pour 2008-2009 [Annexe 31]

Il'y a un lien de dépendance entre la réussiteredd BAC1 et la participation aux
cours d’été proposés par les FUCaM début septembre.

* Pour 2009-2010 [Annexe 32]

Pour I'année 2009-2010 et les options scienceseddon et ingéniorat de gestion,
n'y a pas de lien de dépendance entre la réussifiea ele BAC1 et la participation aux cours
d’'été proposés par les FUCaM début septembre & pmnons un taux de risquede 5%.

Par contre, avec un risque de 10%, il y a un liefaut donc rester critique quant a
présence ou non d’un lien.

* Pour 2008-2009 et 2009-2010 [Annexes 33 et 34]

Pour les année 2008-2009 et 2009-2010 et les apsiciences de gestion et ingénigrat

de gestion, nous pouvons conclure qu’il y a un dendépendance entre la réussite en fin de

BAC1 et I'age de I'étudiant.

* Pour 2008-2009 et 2009-2010 [Annexes 35 et 36]

Pour I'année 2008-2009, la valeur du Chi-carré dar$on est de 1,560 avec une

probabilité critique de 0,212. Celle-ci est supémeau seuil de 5% et donc I'hypothéese HO
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d’'indépendance des variables est acceptée. Ceptethgse est également acceptée pour
'année 2009-2010.

Ainsi, pour les année 2008-2009 et 2009-2010, £bf&ions sciences de gestion| et

D
)

ingéniorat de gestion, nous pouvons conclure qguyila pas de lien de dépendance entrg

réussite en fin de BAC1 et le fait d’avoir une k=smir

* Pour 2008-2009 [Annexe 37]

Pour I'année 2009-2010 et les options sciencesedian et ingéniorat de gestion, il y

a un lien de dépendance entre la réussite en fiBAlel et le fait d’avoir un kot sur |

D

campus.

e Pour 2009-2010 [Annexe 38]

Pour I'année 2009-2010 et les options sciencesedéion et ingéniorat de gestign,
nous pouvons conclure qu'il N’y a pas de lien deetélance entre la réussite en fin de BAC1

et le fait d’avoir un kot sur le campus.

Tableau des facteurs influencant la réussite endnBAC1 pour les sciences et

ingéniorat de gestion

2008-2009 2009-2010

1) Genre de I'étudiant * Dépendance

(mais dépendance a 10%)
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2) Heures de mathématique Dépendance Dépendance
en secondaire

3) « Bisseur » * *

4.1) Dipléme du pére * *

4.2) Dipldme de la mére Dépendance *

5) Cours d’été Dépendance *

(mais dépendance a 10%)

6) Age Dépendance Dépendance
7) Bourse * *
8) Kot Dépendance *

Tableau 43 : Tableau récapitulatif — Test du Chi-carré de Pearson

* indépendance a 5%

Grace a ce tableau récapitulatif, nous voyons gsiddcteurs les plus liés a la réussite
pour les sciences de gestion et ingénieurs deogestint : le genre de I'étudiant, les heures de

mathématique dans le secondaire, I'age, la paaticip aux cours d’été.

2.2 Régression logistique

Cette méthode a pour but de déterminer les faxtedluencant la réussite de la
premiére année de BAC. Nous avons choisi commablas potentielles explicativeSexe
Filiere, Redoubl, Mere_regroup, Pere_regroup Pourc, heures_math Bourse Kot,

Cours_eteetPasseport_moy_20

» Régression logistique réalisée avec la base deé#snf008-2009 pour Orient = 1

(sciences de gestion et ingénieurs de gestion)

Grace au logiciel SPSS, nous obtenons une séledeom variables, les plus
significatives :Redoubl, Pourc, Kot et Passeport_moy_20Ici, nous avons donc utilisé la
méthode « forward-LR » qui choisit étape par étEpeariable la plus significative pour

expliquer la réussite en BAC1.
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II'y a différentes facons d’interpréter les coaéfits du tableau 44 (ci-dessous) [ne
sont repris dans ce tableau que les coefficienta deet derniére étape de la régression]. En
général, ils représentent 'impact d’'une unité tles gur le ratio des probabilités. Par exemple,
si la cote du passeport mathématique (/20) augmdnte point, le ratio des probabilités
augmenterait de 0,335. Une autre maniere d’intepries coefficients est d'utiliser les
exponentielles Ainsi, €% = 1,39 ; ce qui signifie que si la cote au pasgepathématique

augmente de un, les chances de réussite de I'atugtiat multipliées par 1,39.

Nous pouvons également calculet_tegit, ainsi :
————=-5428 + (-1,622) * (Redoubl) + 1,016 * (Pourc)

+1,427 * (Kot) + 0,335 * (Passeport_moy_20)

Ainsi, pour un étudiant ayant eu 14/20 au passapathématique, ayant un kot sur le
campus Kot = 1), ayant eu entre 65% et 75% comme résultdineshe secondairePourc =

2) et n"ayant pas redoublé dans le secondRiegl¢ubl= 1) :

0 = 5428 + (-1,622) * (1) + 1,016 * (2) +1,427 H(1

+0,335 * (14) = 1,099

M9 _ g0 300116
1- 71(x) ’
P(y=1)=0,75

Cet étudiant aura 75% de chance de réussite pquesaere année de BAC.
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Variables in the Equation

B S.E. Wald df Sig. Exp(B)
Step 4° Redoubl -1,622 ,567 8,183 1 ,004 ,197
Pourc 1,016 ,389 6,811 1 ,009 2,762
Kot 1,427 ,497 8,234 1 ,004 4,167
Passeport_moy_20 ,335 ,087 14,713 1 ,000 1,399
Constant -5,428 1,562 12,078 1 ,001 ,004

a. Variable(s) entered on step 4: Pourc.

Tableau 44 : Tableau SPSS — Coefficients de la régression logistique

Le R2 du modéle a I'étape 4 est de 0,469. Celafmgque 47% de la variation de la
réussite est expliquée par les facteurs conserlg@derniére étape du modele.

Model Summary

Step -2 Log likelihood Cox & Snell R Square | Nagelkerke R Square

4 123,572 ,347 ,469

Tableau 45 : Tableau SPSS — Tableau résumé du modeéle pour la régression logistique

» Régression logistique réalisée avec la base deé#snf009-2010 pour Orient = 1

(sciences de gestion et ingénieurs de gestion)

Nous avons également demandé a SPSS une régrésgistque avec les mémes

variables d’entrée pour I'année 2009-2010.
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Variables in the Equation

B S.E. Wald df Sig. Exp(B)
Step 1% Passeport_moy_20 ,386 ,092 17,671 1 ,000 1,471
Constant -5,737 1,315 19,035 1 ,000 ,003
Step 2° Sexe 1,494 ,498 9,017 1 ,003 4,457
Passeport_moy_20 401 ,094 18,000 1 ,000 1,493
Constant -7,958 1,618 24,188 1 ,000 ,000
Step 3° Sexe 1,147 ,530 4,676 1 ,031 3,149
Pourc ,991 467 4,503 1 ,034 2,693
Passeport_moy_20 413 ,100 16,941 1 ,000 1,512
Constant -9,635 1,927 24,988 1 ,000 ,000

a. Variable(s) entered on step 1: Passeport_moy_20.
b. Variable(s) entered on step 2: Sexe.

c. Variable(s) entered on step 3: Pourc.
Tableau 46 : Tableau SPSS — Coefficients de la régression logistique

Nous pouvons des lors écrirellegit de cette maniéere :

71(X)

Log—l_ 200

=-9,635 + 0,413 * (Passeport_moy_20) + 0,991 *
(Pourc) + 1,147 * (Sexe)

Ainsi, pour un étudiant ayant eu 14/20 au passapathématique, ayant eu entre 65%

et 75% comme résultat en fin de secondaire et atanfille :
——~ - =-9,635+0,413 * (14) + 0,991 * (2) + 1,147 H (20,423

71(X)
1- 71(x)
P(y=1)=0,6042

Cette étudiante aura 60,42% de chance de réussitesp premiere année de BAC.

= e%%3= 1, 5265343
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Section 2:

Cinquiéme chapitre :

information et communication (Orient = 2)

Résultats des analyses statistiques

Pour les sciences humaines, sciences politiques et

1. Facteurs influencant la moyenne globale obtenue en fin de BAC1

(Moyenne_global_100)

1.1 Comparaison des moyennes

Voici le tableau récapitulatif des facteurs inflgant la moyenne globale en fin de

BAC1 pour les sciences humaines, sciences polgieteinformation et communication.

[Annexes 39-56]

2008-2009

2009-2010

1) Genre de I'étudiant

Pas de différence

Pas dérdifce

2) Heures de mathématiqt

en secondaire

u®ifférence en faveur de ceu

gui ont suivi au moins 6h

xPas de différence

3) « Bisseur »

Pas de différence

Pas de différence

4) Cours d’été

Différence en faveur de ceu

qui y ont participé

xPas de différence

5) Redoublement en

secondaire

Différence en faveur de ceu
qui n'ont pas doublé a un sel

de 10% mais pas a 5%

xDifférence en faveur de ceu
litui n'ont pas doublé a un sel

de 10% mais pas a 5%

X

U

6) Pourcentage en fin de

secondaire

'y a des différences. Les

étudiants qui ont moins d

une moyenne différente et pl
basse que celle des étudia
qui ont entre 65% et 75% g
plus de 75%

Pas de différence
e

65% en fin de secondaire ont

LIS
nts

u

7) Age

Pas de différence

Pas de différence
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8) Bourse Pas de différence Pas de différence

9) Kot Pas de différence Pas de différence

Tableau 47 : Tableau SPSS — Tableau récapitulatif des comparaisons de moyennes

Dans ce tableau, nous voyons que le facteur kI la moyenne en fin de BAC 1
pour les sciences politiques, humaines et infoilmnaét communication est : le fait d’avoir
doublé durant ses études secondaires. Le poureestadin de secondaire, les heures de
mathématique et la participation aux cours d’étévpat également jouer un rble. Les

données le montrent pour 'année 2008-2009.

1.2 Corrélation linéaire

* Pour 2008-2009

Correlations

Moyenne_global_100| Passeport_moy_20 heures_math

Moyenne_global_100 Pearson Correlation 1 404" ,303"

Sig. (2-tailed) ,000 001

N 118 86 108

Passeport_moy_20 Pearson Correlation 404" 1 443"

Sig. (2-tailed) ,000 ,000

N 86 86 81

Iheures_math Pearson Correlation 303" 443" 1
Sig. (2-tailed) 001 ,000

N 108 81 108

**_Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

Nous pouvons noter un lien positif d'intensité mauye entrePasseport_moy_20et

Tableau 48 : Taleau SPSS — Tableau de corrélation linéaire

heures_math(0,443) etMoyenne_globale 10@tPasseport_moy_2@0,404).
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* Pour 2009-2010

Cinquieme chapitre : Résultats des analyses statistiques

Correlations

Moyenne_global_100 | Passeport_moy_20 heures_math

Moyenne_global_100 Pearson Correlation 1 408" 319"

Sig. (2-tailed) ,000 001

N 115 86 97

Passeport_moy_20 Pearson Correlation 408" 1 372"

Sig. (2-tailed) ,000 001

N 86 86 80

Iheures_math Pearson Correlation 3197 372" 1
Sig. (2-tailed) ,001 001

N 97 80 97

**_Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

Tableau 49 : Tableau SPSS — Tableau de corrélation linéaire

Pour 'année 2009-2010, il y a une corrélation pasid’intensité moyenne entre
Moyenne_globale 100t Passeport_moy_ 2(0,408) et entre les variablagures_mathet
Passeport_moy_2@0,372).

1.3 Régression linéaire multiple

« 2008-2009

Nous utilisons donc la méthode « Stepwise » (ga@saproposée par le logiciel SPSS.

A la deuxieme étape (voir tableau 50, ci-aprés),MVariablesheures_math(x,) et Pourc

(x,) sont les plus significatives. Le modéle peutldés s’écrire :

§ =- 23,792 + 8,408 * x+ (11,860) * X,
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Coefficients *

Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients
IModel B Std. Error Beta t Sig.

1 (Constant) -1,795 11,479 -,156 ,876
Heures_math 8,608 2,692 ,342 3,198 ,002
2 (Constant) -23,792 14,022 -1,697 ,094
Heures_math 8,408 2,600 ,334 3,233 ,002
Pourc 11,860 4,630 ,265 2,562 ,012

a. Dependent Variable: Moyenne_global_100

Tableau 50 : Tableau SPSS — Tableau des coefficients pour la régression linéaire multiple

 2009-2010
Coefficients
Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients
Model B Std. Error Beta T Sig.

1 (Constant) 4,029 11,159 ,361 ,719
heures_math 6,884 2,252 ,307 3,056 ,003
2 (Constant) -22,872 17,274 -1,324 ,189
heures_math 8,475 2,351 ,378 3,604 ,001
Bisseur 16,586 8,226 ,211 2,016 ,047
3 (Constant) -47,963 19,840 -2,418 ,018
heures_math 8,642 2,293 ,385 3,769 ,000
Bisseur 19,820 8,130 ,252 2,438 ,017
Pourc 10,795 4,517 ,233 2,390 ,019

Tableau 51 : Tableau SPSS — Tableau des coefficients pour la régression linéaire multiple

A la troisieme étape, les variablesures_math Bisseur et Pourc sont les plus
significatives. Ce modeéle nous donne un R2 de Ozli&roisieme étape.
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Model Summary

Change Statistics

Adjusted R | Std. Error of R Square
Model R R Square Square the Estimate Change F Change dfl df2 Sig. F Change
1 ,307% ,094 ,084 27,9202 ,094 9,341 1 90 ,003
2 ,366° ,134 114 27,4565 ,040 4,066 1 89 ,047
3 ,432° ,186 ,159 26,7572 ,053 5,712 1 88 ,019

a. Predictors: (Constant), heures_math

b. Predictors: (Constant), heures_math, Bisseur

c. Predictors: (Constant), heures_math, Bisseur, Pourc

Tableau 52 : Tableau SPSS — Tableau récapitulatif du modele pour la régression linéaire multiple

2. Facteurs influenc¢ant la réussite ou non de la premiere année de

bachelier (Reussite_annee)

2.1 Test du Chi-carré de Pearson

Voici le tableau récapitulatif des facteurs inflgant la réussite en fin de BAC1 pour

les sciences humaines, sciences politiques eniaion et communication. [Annexes 57-70]

2008-2009 2009-2010
1) Genre de I'étudiant * *
2) Heures de Dépendance Non disponible
mathématique en
secondaire
3) « Bisseur » * *

(mais dépendance a 10%)

4.1) Dipldme du pere Non disponible *
4.2) Dipldéme de la meére * Non disponible
5) Cours d'été Dépendance *
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6) Age * *
7) Bourse * *
8) Kot * Non disponible

Tableau 53 : Tableau récapitulatif du test du Chi-carré de Pearson

* indépendance a 5%

De ce tableau récapitulatif, nous pouvons concljre les criteres les plus liés a la
réussite pour les sciences politiques, humainemfetmation et communication sont : le
nombre d’heures de mathématique durant les deunieldes années du secondaire et la
participation aux cours d'été. Nous voyons cepehdaa pour I'année 2009-2010, aucune de
ces variables n’est statistiquement liée a la russ

2.2Régression logistique

« 2008-2009

La variable explicative edfReussite_annegvariable binaire qui prend la valeur 1 si
I'étudiant a réussi son BACL1 et O si I'étudiantch@ué. Nous avons choisi comme variables
explicatives :Sexe Filiere, Redoubl, Mere_regroup, Pere_regroup Pourc, heures_math
Bourse Kot, Cours_eteetPasseport_moy_ 20

Variables in the Equation

B S.E. Wald df Sig. Exp(B)
Step 1° Passeport_moy_20 326 ,095 11,810 1 ,001 1,385
Constant -4,278 1,082 15,620 1 ,000 ,014

a. Variable(s) entered on step 1: Passeport_moy_20.

Tableau 54 : Tableau SPSS — Coefficients de la régression logistique

Seule une variable ressort de cette analyBasseport_moy_ 20 Nous pouvons
calculer leLogit :
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71(X)

Log—l_ 00

=-4,278 + (0,326) * (Passeport_moy_20)

Dés lors, pour un étudiant qui a eu 15/20 au passenath :

Log— ") —_ 4278 + (0,326) * (15) = 0,612
1- 71(x)
nx _ e0612_ 1 gaa
1- 71(x) ’
P(y=1)=0,65

Cet étudiant aura 65% de chance de réussite pquesdéere année de BAC.

« 2009-2010

Les mémes variables ont été utilisées.

Variables in the Equation

B S.E. Wald Df Sig. Exp(B)
Step 1% Pourc 1,827 ,545 11,229 1 ,001 6,215
Constant -4,704 1,207 15,183 1 ,000 ,009

a. Variable(s) entered on step 1: Pourc.

Tableau 55 : Tableau SPSS - Coefficients de la régression logistique

Seule une variable ressort de cette analy&rirc. Nous pouvons calculer le Logit :

————=-4,704 + (1,827) * (Pourc)

Des lors, pour un étudiant qui a eu plus de 758bnge résultat en fin de secondaire
(Pourc=3):
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Log—"%_ = _ 4704 + (1,827) * (3) = 0,777
1- 71(x)
) - g0 5 1749
1- 71(x) ’

P(y=1)=0,69

Cet étudiant aura 69% de chance de réussite pquesdaéere année de BAC.

Section 3 : Conclusion des analyses statistiques

Les différents modeles, méthodes et tests nouertmm des résultats variés sur les
liens entre les facteurs. Parfois, ces résultaiforeent clairement une tendance connue mais
certains sont aussi contre-intuitifs. Néanmoinsfailit rester conscient que ces résultats
ressortent d’'une analyse statistique de donnéés tmiiquement sur certaines variables
choisies sur base de la littérature existante ®tddanées qu'il était possible de recueillir.

La différence faite entre les deux subdivisongidigation était importante a souligner

car ce n'est pas le méme type d’étudiants qui @haise ou I'autre orientation.
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Ainsi, pour chaque test sont repris dans le tabkavant les facteurs explicatifs les

plus significatifs de la réussite du BAC1 ou denlayenne globale en fin d’'année.

Orient=1 Orient =2
Tests (Sciences et Ingéniorat de| (Sciences humaines, politigues|et
Gestion) information et communication)
Comparaison de * Sexe * Math6h
moyennes e Math6h e Cours_ete
« Cours_ete e Redoubl
* Redoubl * Pourc
* Pourc
* Age
Régression linéaire e Heures _math * Heures_math
* Redoubl * Pourc
* Pourc e Passeport_moy 20

+ Passeport_moy 20

* Bisseur
Test du Chi-carré e Sexe « Math6h
e Math6h « Cours_ete

e Cours_ete

 Age
Régression logistique * Redoubl » Passeport_moy_20
* Pourc * Pourc

* Passeport_moy_20
« Sexe

« Kot

Tableau 56 : Tableau récapitulatif des facteurs explicatifs par test utilisé

Les deux premiers tests (comparaison de moyenmégretssion linéaire) sont réalisés

avec la variable explicativiloyenne_global_100et les deux suivants (test du Chi-carré et
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régression logistiqgue) avéteussite _anneeles résultats sont [égerement différents méme si

de nombreux facteurs apparaissent a plusieurssespri

Avec nos bases de données et les tests que nous rdadisés, il est également a noter
gu’il y a moins de variables significatives poDrient = 2, a savoir le regroupement des
sciences humaines, politiques et information etroamcation. Nous pouvons aussi souligner
gue les facteurs tels les dipldmes obtenus pardemnts, le fait de recommencer son BAC1 et
le fait d’avoir une bourse ou un kot sur le campiant pas d’influence sur la moyenne
obtenue en fin de BACL. Les étudiants sont donanégar ces facteurs face a la réussite

universitaire.

Les actions menées pour aider I'étudiant doiventdire plus ciblées sur des facteurs
significatifs tels que les heures de mathématiqueles cours d'été. Ainsi, les activités
entreprises actuellement par les FUCaM (monitos®sjaine propédeutique...) doivent étre

maintenues, voire renforcées et améliorées awsilashnées.

Nous voyons que la variabl®asseport_ moy 20qui reprend les résultats au
« passeport mathématique » est une variable imgert&elle-ci rappelle le fait que certains
prérequis sont importants pour entamer des étudigsrgitaires. Néanmoins, un étudiant qui
a raté ce test doit garder a I'esprit qu'il a eectmutes ses chances pour réussir son année. Le
test se déroule au tout début d’année ce qui meede prendre conscience de ses limites et
de réagir.

Nous pouvons également souligner que, logiqguenments ne pouvons pas intervenir
sur la variableSexe En ce qui concerne la variabfge (fortement corrélée avec le fait
d’avoir doublé en secondaire), elle peut remettreqeestion le fait d’obliger I'étudiant a
recommencer une année déja en secondaire et doricea dans la spirale de I'échec. Il existe
d’ailleurs, dans I'enseignement secondaire desnatwes, telles que le changement de filiere
sans redoubler, une année complémentaire considénéme une remédiation et non comme
un redoublement, I'obligation de ne pouvoir doulgjaiune seule fois par degré (a savoir que

le premier degré reprend 18%et Z année du secondaire).
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En outre, les variabledMath6h, Cours_ete et Redoubl apparaissent comme

significatifs pour les deux orientations.
Ainsi, ces facteurs explicatifs donnés par lesstesatistiques (a partir des bases de

données) confortent notre revue de la littérathees résultats vont globalement dans le méme

sens que les recherches précédentes.
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Pistes et actions concretes proposees
comme solutions a la problématique

Dans cette partie, nous élargirons notre probl@gmatqui était de comprendre et
d’appréhender a partir de la littérature et debmses de données les facteurs explicatifs de la
réussite universitaire en BAC1. Nous présenteromscdici, d’autres actions, pistes et

solutions.

Nous pouvons souligner qu’il est important de oargr & poursuivre les actions déja
menées dans les universités et plus particulierermex FUCaM. Celles-ci sont d’ailleurs
adaptées et améliorées au fil des années. Airesit aoute chose, une considération a énoncer
est I'idée que les universités ne veulent pas endelur niveau par le bas mais bien améliorer

le taux de réussite grace a des actions de sodtades, de conseils...

Une premiére catégorie d’aides proposées est i&Heau « passeport pour le bac ».
Celui-ci permet, entre autres, a I'étudiant deeseattre en question et de mieux se situer dans
sa connaissance de la matiére. Il recoit d’'aillepar la suite, un feedback rapide et la
possibilité d’'une remédiation. Aux FUCaM, le passep’est proposé aux étudiants que pour
les mathématiques. Peut-étre celui-ci pourraitsié ®uvert a d’autres branches demandant
des prérequis comme par exemple : la compréherdgorexte¥’, I'utilisation des outils

informatiques de base (comme un traitement desgxte

Une deuxieme forme d’aide, également déja présaaxe FUCaM est assurée par
I'équipe d’accompagnement qui propose des rendag-eb un « coaching » individuel pour

l'étudiant. A Liége, cette équipe a mis en place systéme de « coaching par courrier

19 | es FUCaM organisaient ce test de compréhensiotextes mais il a été abandonné en 2008 pour deux
raisons : les étudiants avaient déja d’autres tgsitdeur prenaient du temps de passation et ilavgit pas
clairement de remédiation prévue par la suite pmllier les insuffisances dans la maitrise de legle
francaise. Néanmoins, il est possible que ce t@str&instauré d'ici septembre 2011 avec de nouvdaxtes

plus adaptés au public des FUCaM.
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électronique » (moins individualisé) qui envoie trenautres, a I'étudiant des conseils

meéthodologiques. En faculté de médecine a Liege,nawsletter accompagne les étudiants
durant leurs blocus et examens (Renotte, Delfdfigeiart & Slosse, 2011). Selon moi, cette
aide de I'équipe d’accompagnement pourrait étrdoreae par une sorte de parrainage ou
chaque nouvel étudiant se verrait attribuer un giar{complétement indépendant des
baptémes estudiantins), étudiant d’'une année supéri Cet étudiant de BAC1 pourrait

contacter celui-ci et le rencontrer en cas dediffés. Cela pourrait étre une collaboration et
expeérience « win-win » pour le nouvel étudiant saut dans son cursus mais aussi pour
I'étudiant plus agé qui, plus tard, dans sa vidgssionnelle devra pouvoir gérer les relations
humaines (par exemple, lors d’'un projet de grod@pes capable de remotiver les membres

d’'une équipe).

Une troisieme assistance pourrait étre liée ax (féchnologies de I'information et
de la communication). Par exemple, les exercices-ldarning (apprentissage en ligne grace
a une pédagogie basée sur linternet) « prennermoerpte la diversité des rythmes et des
styles d’apprentissage » (Renotte & al., 2011, }p.@8s exercices peuvent étre réalisés par
'étudiant en dehors des heures de cours. L'éttidpeut S’entrainer en recommengant
plusieurs fois les exercices a son rythme et epvastt, par la suite, un feedback rapide.
D’autres activités liées aux TIC pouvant étre dépp€es ou soutenues sont les blogs, forums,
outils d’échanges et de discussions, réseaux so¢ipu peuvent renforcer les liens au sein
des groupes d’étudiants)Renotte & al., 2011). Un autre exemple seraiticaés facultés
polytechniques de Mons ou des e-tests comprenantlizaine de questions a choix multiples
sont mis en place et permettent a I'étudiant detg*a@valuer. Nous voyons gu’il existe donc
de nombreux moyens de tirer profit des richessegatghnologies multimédia si I'université

accepte d'allouer des nouvelles ressources humainegype d’encadrement.

Une autre proposition, demandant certes aussindBgens pour sa mise en place,
serait 'organisation de séminaires ayant pourdeuguider I’étudiant vers la réussite. Ceux-ci
auraient pour thém&sdes suijets tels que : la gestion du temps, ldogede la quantité de
matiere a restituer, la prise de notes, la lectlom énoncé... Des fiches sur ces mémes

1 Aux FUCaM, la Professeur B. Noél assure chaquéewiébut décembre une séance du cours de psyehologi

sur le théme de la gestion du blocus.
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thématiques : blocus, emploi du temps, cours, miation, prise de notes...pourraient étre
réalisées et distribuées aux étudiants ou misdigmea sur le site internet de l'université. La

aussi, une aide supplémentaire devrait étre prévue.

Une toute autre piste serait I'ouverture en Belgigdiun master «formant a
'orientation scolaire et professionnelle » (Nil8011, pl5). En paralléle, renforcer la
formation des assistants par des cours liés adagogie universitaire pourrait les aider a
mieux encadrer et guider les étudiants vers lasitaude leur année. En effet, les méthodes et
pratiques d’enseignement et leur amélioration smitvent oubliées lorsqu’est abordé le

probleme du taux d’échec élevé en premiere antiaaigersite.

En outre, pour aider a l'orientation et au choixl'é&ve de 8 secondaire, une plus
grande collaboration entre les universités et &cdlesecondaire pourrait étre instaurée méme
si celle-ci demande beaucoup de moyens et de tefps.FUCaM, cette démarche est

d’ailleurs déja mise en route.

Enfin, pour trouver de nouvelles idées et continaierouloir amener un maximum
d’étudiants vers la réussite, certaines questiensgnt nous aider :
* « Quels types d’activités (permanentes, réguligresctuelles) mettre en place ?
» Par quelles approches (individuelle, collective) ?
« Par qui (généralistes, experts, professeurs, astssiservices de gestion) ?
» Par quels moyens (démonstration, simulation, dionsdébat) ?
* Quel temps leur consacrer ?

» Comment mesurer leurs effets ? » (Delhaxhe e2@l.]).

Pour conclure, toutes les institutions universagiont mis en place des actions pour
aider les étudiants et plus particulierement ceexBAC1. Ces actions sont diversifiées et
nombreuses mais parfois peu connues des étudiavm@&mes. Il est donc bon de continuer a
améliorer la diffusion et l'efficacité de celles-wiut en cherchant de nouvelles pistes qui

répondent a un besoin réel des étudiants.
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Conclusion générale

L’objectif de ce travail de fin d’étude a été d'idiier les criteres significatifs qui
influencent la réussite universitaire et ensuie,les analyser a partir de bases de données
reprenant les étudiants de BAC1 des FUCaM pouaneges 2008-2009 et 2009-2010. Pour

réaliser les différents tests statistiques sudtemées, nous avons utilisé le logiciel SPSS.

L'apercu de la littérature existante sur le theradadréussite et les actions déja mises
en place au sein des FUCaM démontrent un réelhesaide, de soutien et d’actions en vue
d’améliorer le taux de réussite des étudiants e@BADe méme, de nombreuses recherches
sur cette thématique ont déja été menées (commexpaiple, celles de ’Académie Louvain
concernant le « passeport pour le bac »). Les geemiers chapitres de ce mémoire nous
donnent une vision de facteurs potentiellementieails et de projets déja mis en ceuvre.

Dans le troisieme chapitre, chaque test utilisétéa expliqgué afin de permettre au
lecteur de comprendre les détails des développane¢chaque nombre délivré par le logiciel
SPSS. Cette section a été divisée en deux graradesp La premiére a présenté les tests
réalisés pour des modeles étudiant le lien enteevanable a expliquer quantitative et :

* des variables explicatives binaires : tests de ewaipons de moyennes ;
» des variables explicatives quantitatives : coriehe linéaires ;
» des variables explicatives qualitatives et quatitiea : régressions linéaires.

Tandis que la deuxieme section du chapitre a étlekémodeles montrant le lien entre
une variable a expliquer qualitative et :

» des variables explicatives qualitatives : test di+carré de Pearson ;
» des variables explicatives quantitatives : comgars de moyennes ;

» des variables explicatives qualitatives et quatitiea : régressions logistiques.

D’autres tests et méthodes auraient pu étre dépéfomt utilisés. Nous pensons
notamment a la méthode des arbres de décisiond’anadyse discriminante. En outre, notre
base de données ne concernait que deux annéediadtude BACL1 et certaines sections y
étaient sous-représentées. De futures recherchesajgmt donc étoffer cette base de données
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avec les étudiants de BAC1 des prochaines annéggme I'élargir en suivant les étudiants
actuels tout au long de leurs cing années d’ét(dae méme en commencant le suivi des le

secondaire).

Dans le quatrieme chapitre sont présentées lesédsret une analyse descriptive de
celles-ci. Les facteurs, qui nous ont paru les plesgtinents, ont été choisis d’apres la
littérature sur le théme de la réussite mais adisgirés les données déja disponibles sur le
terrain. Cette liste n’est donc pas exhaustiveué&s informations telles que I'option choisie,
la langue de l'étudiant, les résultas obtenus aststformatifs de novembre ou en janvier
auraient apporté des résultats supplémentaires.n8as savons que les résultats de janvier
sont fortement corrélés avec ceux obtenus en {De@la montre dailleurs que les actions

d’aide aux étudiants doivent étre menées asseahdt 'année, voire dés le début de celle-ci.

La derniere partie de ce travail de fin d'étudeété consacrée aux conclusions
découlant des tests réalisés sur notre base deée®nes résultats sont présentés séparément
selon deux regroupements d’orientations :

» Orient =1 : Sciences de gestion et ingéniorateftion ;

» Orient = 2 : Sciences humaines, sciences politigu@gormation et communication.

Les tests nous ont montré que le nombre d’heuresalBématique suivies durant les
deux derniéres années du secondaire ainsi quédekats au passeport mathématique (réalisé
en début de BAC1) ont une influence sur la réus€iéda met en évidence que la maitrise des
prérequis est importante pour entamer des étudesraitaires. Les cours de remeédiation
proposés aux étudiants a la suite du passeportématigue doivent donc cibler leurs
difficultés et porter sur les compétences les maioguises. Néanmoins, ce lien entre les
heures de mathématique et la réussite est a nu&mame le dit A. Schatteman (2009) dans
son mémoire, le choix des options mathématiquesdasu non peut simplement étre da a
'envie d’apprendre une seconde langue, d’étudies particulierement la littérature ou les
sciences économiques et non di au fait de voultieréles cours de mathématique et d’en

prendre un minimum d’heures.
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Le pourcentage obtenu en fin de secondaire ressgatement comme facteur
significatif sur la route vers la réussite. L'unisiéé a peu d’influence directe sur ce critere si
ce n’est de pouvoir favoriser et encourager leodiaé entre écoles secondaires, hautes écoles
et universités pour une meilleure préparation degeé aux études supérieures, ce que font

déja actuellement les FUCaM.

En outre, la participation des étudiants aux colgg semble également une variable
significative pour favoriser la réussite en fin BAC1. Cependant, ce lien peut étre nuancé
par le fait que ces étudiants sont sans doute régaleles plus motivés par leur nouveau
projet scolaire. Nous pouvons également souligner qnéme si logiquement, nous n'avons
aucune influence sur la varial®exe cette variable est significativement liée a lassite et a
la moyenne obtenue en fin d’'année dans deux deests pour les sciences et ingénieurs de
gestion. La variabldge (fortement corrélée avec le fait d’avoir doublésexcondaire) montre
aussi une corrélation avec la réussite. La questioredoublement, de sa suppression ou de

méthodes alternatives reste donc d’actualité.

De plus, il est a noter que des facteurs portans gpécialement sur le profil de
I'étudiant tels que les diplédmes obtenus par leends, le fait d’avoir une bourse ou un kot et
le fait de recommencer son BAC1 n'ont pas d’'infeeersur la moyenne obtenue en fin de
BAC1 dapres les tests réalisés sur nos données.éhadiants sont donc égaux sur ces

facteurs face a la réussite universitaire.

Ainsi, ce mémoire a eu pour but d’identifier destéars explicatifs de la réussite
universitaire. Ceux-ci avaient déja été repris dansevue de la littérature. Ils viennent des

lors corroborer cette derniere.
Finalement, une section de ce mémoire est spéeifignt destinée a de nouvelles

pistes et actions proposées aux universités oegselcondaires en vue d’essayer de diminuer

le taux d’échec en premiéere année de BAC.
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Nous espérons que ce mémoire contribuera aux @wgedéja menées sur la réussite
universitaire, qu’il pourra corroborer certaineadances et théories mais aussi apporter des

nouveaux constats et idées pour des actions espishcretes.

Pour conclure, ce mémoire m'aura permis d’'atteinldee objectifs décrits dans le
guide du mémoire c'est-a-dire « mettre en avant mon autonomie, apacité de synthése,
mon sens critique et mes compétences personnelles outre, je pense avoir pu développer
une certaine rigueur dans mon travail grace auseaitshde mes promoteurs. Je tiens donc une
fois encore a les remercier. Je voudrais égaleamngisser un merci particulier aux FUCaM,
aux membres du personnel et a tous mes profesgeurdeurs suivis et leur aide pendant

mes cing années d’études.

12 hitp://www.fucam.ac.be/engine/index.php3?pere=21p&6fe consultée le 20/12/2010, html
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Perspectives

Ce mémoire a la suite ou en parallele a de norsbeeautres recherches et mémoires
nous montre que cette thématique est pleine dessas. Nous avons di limiter notre étude

mais celle-ci ouvre de nouvelles perspectives ésager.

Nous pensons notamment a une étude qui pourraitesigs étudiants de BAC1 des
FUCaM des prochaines années et ainsi venir étafierbases de données. Une autre idée
serait de suivre les étudiants sur cing annéesevoéme en commencant le suivi dés le

secondaire).

L'identification des prérequis pourrait aussi éa#inée car nous n’avons pris en
compte que les variables heures_math et Passemyt2® pour les identifier. Ceux-ci

pourraient étre certainement plus développés éysdm

D’autres facteurs tels que la motivation de I'éaundj son intérét pour les cours, la
perception de son environnement et de son intégratans la vie académique et sociale...
pourraient étre étudiés et faire partie d’'une ndevenquéte plus ciblée sur des facteurs
psychologiques. Par exemple : en analysant ledayxésence des étudiants aux cours, le fait
d’avoir relu son cours avant la séance suivantgrdedre des notes ou d’avoir une attitude

plus active durant le cours...

Ce sont, ici encore, quelques perspectives deerelsbs dans une liste non exhaustive

qui nous montrent combien le sujet est importanher et encore trop souvent sous-estimé.
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